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第 139 期 河南科技学院 

 
2024 年 9 月 28 日，由中国计算机学会主办，中

国计算机学会计算机视觉专委会（CCF-CV）、河南科技

学院软件学院联合承办的第 139 期 CCF-CV 走进高校

系列报告会——“计算机视觉前沿技术及应用” 学术

论坛在河南科技学院行政楼 206 报告厅成功举行。本次

活动邀请了南京理工大学李泽超教授、西安电子科技大

学吴金建教授、北京交通大学王伟教授 3 名国家级人才

计划入选者作特邀报告。本期活动的执行主席是河南科

技学院软件学院院长古乐声教授和河南科技学院软件

学院副院长马玉琨副教授。报告由古乐声教授主持。 

活动由吴金建教授、王伟教授、李泽超教授分别做

主题报告。从开放环境下视觉内容异常检测、新型事件

相机系统设计及异步信号智能处理、数字人脸生成与可

控编辑等方面进行了分享。三位专家与师生积极互动，

展开了热烈的讨论，针对师生们提出的一系列问题，专

家们给予了详尽的解答，分享了大量宝贵的学术观点与

见解，现场氛围活跃。此次报告极大地鼓舞了师生们的

科研动力，为师生搭建了一个难得的学习与交流平台，

促进了知识与思想的碰撞与融合。 

第 140 期 苏州大学 

 

2024 年 10 月 12 日下午，由中国计算机学会计算

机视觉专委会（CCF-CV）主办、苏州大学承办的第 140

期 CCF-CV 走进高校系列报告会——“计算机视觉前沿

技术及应用”学术论坛在苏州大学天赐庄校区敬贤堂成

功举行。本次活动邀请了中科院计算所陈熙霖研究员、

中山大学赖剑煌教授、南京邮电大学刘青山教授、华中

科技大学白翔教授、北京工业大学毋立芳教授、中科院

计算所王瑞平研究员等众多计算机视觉领域的顶尖专

家进行专题报告和交流研讨。本次活动的执行主席是苏

州大学计算机学院副院长黄河教授与青年教师樊佳庆

博士，活动开幕式由苏州大学计算机科学与技术学院李

凡长教授主持。 

活动首先由苏州大学党委书记张晓宏教授致欢迎词。

随后，黄河教授和陈熙霖研究员进行致辞。在学术报告

环节，赖剑煌教授、白翔教授、毋立芳教授分别做主题

报告。在专题报告之后，陈熙霖、刘青山、白翔、毋立

芳、王瑞平五位专家围绕 AI 技术革新下计算机视觉发

展前景与挑战开展了圆桌论坛。参加本次活动的老师和

同学认真聆听了报告，并与报告嘉宾进行了交流互动。 

    

 

CCF-CV 走进高校系列报告会  
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第 141 期 河海大学 

 
2024 年 11 月 22 日下午，CCF-CV 走进河海大学

@水利部水利大数据重点实验室学术报告会于河海大

学牛首山科技园会议室顺利召开。本次论坛由中国计算

机学会计算机视觉专业委员会（CCF-CV）主办，河海大

学计算机与软件学院、水利部水利大数据重点实验室承

办。河海大学原副校长、水利部水利大数据重点实验室

首席教授朱跃龙，中国科学院大学吕科教授、哈尔滨工

业大学左旺孟教授、中国科学院自动化研究所杨小汕研

究员、CCF 计算机视觉专委会副秘书长、南京理工大学

潘金山教授、上海大学王曰英教授等国内知名专家学者

出席活动，会议由计算机与软件学院副院长刘凡教授主

持。 

活动首先由朱跃龙教授致辞，他详细介绍了水利部

水利大数据重点实验室取得诸多关键技术突破和显著

成果。随后杨小汕研究员、吕科教授、左旺孟教授分别

围绕多模态大模型、机器视觉图像处理和智能学习做主

题报告。计算机与软件学院的教师和研究生代表也参加

了本次会议，同特邀嘉宾进行了深入交流与探讨。 

第 142 期 嘉应学院 

 

2024 年 11 月 23 日，由中国计算机学会计算机视

觉专委会（CCF-CV）主办、嘉应学院承办的“CCF-CV

走进高校系列报告会”在嘉应学院百年纪念大楼 121 报

告厅成功举行。本次活动以“AI 大模型时代的计算机视

觉前沿技术与应用”为主题，邀请了中山大学郑伟诗教

授、西北工业大学王琦教授、重庆大学张磊教授、南开

大学杨巨峰教授、深圳大学贾森教授等 5 位计算机视觉

领域的专家学者做特邀报告。会议由嘉应学院数学学院

院长黄可坤教授和计算机学院院长叶忠文共同主持。 

活动首先由嘉应学院廖志成副校长发表致辞。随后，

杨巨峰教授代表专委会进行了致辞。在学术报告环节，

郑伟诗教授、王琦教授、张磊教授、杨巨峰教授、贾森

教授分别做主题报告。报告会之余，特邀专家们还与嘉

应学院青年教师开展学科建设及科研项目申报的指导

工作。为青年教师的项目申报提供了宝贵的意见，更让

他们对未来的科研方向和申报策略有了更深刻的认识。 

 

责任编委 毋立芳、黄岩 

    

 

CCF-CV 走进高校系列报告会  
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第 29 期 合合信息 

 

随着 AI 逐渐渗透到各行各业，其安全风险也在与

日俱增，AI 技术“野蛮生长”引发公众担忧。12 月 11

日，由中国计算机学会计算机视觉专委会主办，合合信

息承办，中国运筹学会数学与智能分会协办的《打造大

模型时代的可信 AI》论坛（简称“论坛”）顺利举行。

特邀来自上海交通大学、电子技术标准化研究院、中国

科学技术大学、中科院、合合信息等机构与企业的专家

们，分享 AI 安全领域最新研究成果。 

此次活动旨在联合产学研机构共同探寻高效的 AI

安全治理道路。会议开始，合合信息智能技术平台事业

部副总经理丁凯博士发表致辞，对各位嘉宾、各位参加

本次活动的朋友们表达了热烈欢迎。随后，中国计算机

学会计算机视觉专委会副秘书长潘金山教授进行了致

辞，针对 AI 时代“有图未必有真相”的现状，鼓励通过

学术交流活动推动AI安全和计算机视觉领域技术发展。 

致辞结束后，与会嘉宾们就 AI 安全治理问题展开了

热烈探讨。上海交通大学教授金耀辉、合合信息图像算

法研发总监郭丰俊、中国电子标准院网安中心测评实验

室副主任何延哲、中国科学技术大学教授谢洪涛、中国

科学院自动化研究所研究员赫然博士分别进行主题报

告。 

生成式人工智能发展日新月异，技术革新与安全治

理缺一不可，面对 AI 的潜在风险，加强行业内部自律，

从源头做好安全措施是守护AI健康成长的第一道防线。

本次活动是产学研联合探索 AI 安全治理的一次有效尝

试。未来，合合信息会持续深耕 AI 视觉安全领域，积极

推动行业合作与交流。 

 

 

责任编委 潘金山 

 

    

 

CCF-CV 走进企业系列交流会  
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2024 年 10 月 12 日，由中国计算机学会（CCF）

主办、CCF 计算机视觉专业委员会和南京师范大学计算

机与电子信息学院/人工智能学院承办的 CCF-CV“视界

无限”系列研讨会——“以人为中心的视觉感知：由表

及里”在南京师范大学芳菲楼报告厅成功举办。 

此次会议特邀南京师范大学学科建设处处长张晓锋

教授及 CCF-CV 秘书长、中国科学院计算技术研究所王

瑞平研究员发表致辞。 

 

张晓锋教授在致辞中介绍了南京师范大学概况，并

表达了对此次活动能够有力推动计电学院相关领域研

究的深切期望，期待其为计算机学科及其相关学科带来

新的灵感与启发。 

 
王瑞平研究员介绍了 CCF-CV 系列学术活动的背景

与现状，并对与会的领导、嘉宾、老师及同学们表达了

诚挚的感谢，预祝研讨会取得圆满成功。 

中国科学院计算技术研究所山世光研究员、中国科

学院自动化研究所张兆翔研究员、浙江大学李玺教授、

上海交通大学林巍峣教授、南京大学单彩峰教授、南开

大学杨巨峰教授做主题报告。在主题研讨环节中，南开

大学刘夏雷副教授、清华大学唐彦嵩研究员、香港中文

大学唐诗翔博士、南京大学张振宇副教授，分别就各自

的研究领域做了观点分享。此外，多位报告专家与参会

的青年学者还围绕相关议题展开了热烈而深入的自由

讨论，共同促进了学术的碰撞与交融。会议由南京师范

大学钱建军教授、周俊生教授、顾彦慧教授、杨琬琪副

教授，以及南京理工大学张姗姗教授共同主持。 

山世光研究员的报告以“视线估计与跟踪研究”为

题，深入浅出地介绍了两项前沿的视线估计技术：一是

利用三维视线估计技术，实现对面部图像的眼神精准跟

踪；二是结合二维与三维视线追踪技术，对场景图像中

的眼神进行高效捕捉。接着，他分享了其团队在眼神行

为分析领域的研究成果，特别是针对自闭症谱系障碍儿

    

 

CCF-CV 视界无限系列研讨会  

第 20 期  以人为中心的视觉感知：由表及里  
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童的眼神注意分析，以及社交交流中视线行为的深度剖

析。最后，山世光研究员还就数据驱动方法在数据收集

方面的实践以及当前研究面临训练和测试数据不足等

挑战进行了探讨。 

 

张兆翔研究员的报告以“以人为中心的生成式模型

初探：由里及表”为题，巧妙地从人工智能和以人为本

的角度深入剖析了“里”与“表”的概念，并以此为基

础，探索构建兼具人性与风格化的智能体。随后逐一详

述了角色扮演语言风格模型、角色扮演意识风格模型及

角色扮演动作生成模型一系列创新技术路径，针对当前

模型的发展现状与存在的关键问题进行了探讨。最后，

对由里及表的全方位生成的未来进行展望并强调了由

表及里的感知与由里及表的生成之间的双向促进作用。 

 
李玺教授的报告以“多模态视觉结构学习”为题，首

先从目标视觉感知特性、视觉特征表达、深度学习器构

建机制、高层语义理解等多维度视角进行了深入剖析，

并引入了大规模多模态特征学习所涉及的核心研究问

题挑战与技术方法。随后，他系统回顾了多模态特征表

达和学习领域的发展历程，分享了近几年来其团队利用

特征学习进行视觉语义分析与理解方面的一系列代表

性的研究工作及其应用，包括球面几何感知的

Transformer 在全景语义分割中的应用，以及通过语言

自适应推理，通过迭代扫描进行引用表达理解等。最后

李玺教授还深入探讨了多模态特征学习当前面临的开

放性问题与难题。 

 

林巍峣教授的报告以“语义驱动的大规模视频内容

感知与编码”为题，首先介绍了目标行为与事件语义提

取方面的工作，通过重构当前行为事件识别与定位的框

架，提出了从全局至局部的渐进式行为事件提取架构。

紧接着，他深入阐述了复杂事件步骤对齐及因果推理的

研究进展，通过对复杂事件的步骤挖掘、对齐实现对目

标对象和事件类型的感知，并对事件中的因果逻辑进行

推理分析实现对视频中复杂事件的全面理解。此外，林

教授还详细介绍了其课题组在语义信息压缩编码领域

的研究成果，设计了一套针对关键点序列及因果关系图

等核心视频语义内容的压缩编码架构，实现了对象、交

互、事件多层次语义的高效联合编码。最后，他分享了

这一研究方向在实际应用场景中的广阔前景与案例。 
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单 彩 峰 教 授 的 报 告 以 “ Camera-based 

Physiological Measurement”为题，首先介绍了基于

相机的非接触式生命体征监测技术的研究背景，并着重

阐述了非接触式光学成像相较于传统接触式生物传感

器的显著优势。随后，他详细列举了该技术的实际应用

场景，包括新生儿远程心率监护、血压测量、灌注检测、

体内器官组织的血液流动情况监测等，这些应用已在多

个复杂的医疗场景中验证了非接触式多维生命体征监

测的可行性。紧接着，单教授分享了其团队最新的研究

进展，提出了 Camera-SCG 技术，该技术利用激光干

涉现象构建三维离焦散斑探测系统，实现了对心脏三维

运动的精准非接触光学重建。最后，他探讨了非接触式

生命体征监测研究中面临的诸多挑战，为与会者提供了

宝贵的启示。 

 

 
杨巨峰教授的报告以“情智兼备数字人与机器人关

键技术初探”为题，首先剖析了该科学问题的起源与背

景，分析了国内外机构在该领域的研究现状，通过对比

两者的发展历程，阐述了情智兼备的数字人与机器人在

未来科技中的重要地位及其所面临的关键难题与挑战。

紧接着，分享了五个可研究的方向，包括情感机理、情

感大模型、多模态情智融合解译、个性化情感表征与动

态计算、情感表达与连续交互。最后，杨巨峰教授对情

智兼备技术的一体两面及其蕴含的研究机遇进行了探

讨，为与会者提供了宝贵的洞见与启发。 

 
在主题研讨环节，刘夏雷副教授在题为“基于图文

预训练模型的连续学习方法研究”的报告中表示连续学

习是新一代人工智能系统的关键技能之一，阐述连续学

习的概念并指出其面临最大的挑战--灾难性遗忘，随后

以图文预训练模型为基础，探索知识引导的连续学习方

法，分别从判别式模型与生成式模型两个角度，剖析并

展示解决连续学习难题的新思路。 

唐彦嵩研究员在题为“关于人体动作理解与生成的

一些思考”的报告中介绍了不同维度下的人体动作理解

任务，通过长时程视频动作问答，关注细粒度人体动作

的描述在推理阶段进行更加高效设计。随后介绍了不同

控制条件下的人体动作生成方法并展示了音乐驱动动

作生成的研究成果，最后对未来人体动作理解与生成领

域面临的挑战进行了思考与讨论。 

唐诗翔博士在题为“通用行人检索大模型研究”的

报告中指出大规模多模态行人重识别的核心挑战在于

构建一个能够支持多样化多模态指令并具备强大场景

泛化能力的通用行人检索模型。为此，唐博士介绍了一

系列研究成果，包括多模态通用行人重识别数据集、行

人重识别模型与行人检索大模型。 

张振宇副教授在题为“表里先验引导的三维数字人

重建与生成”的报告中介绍三维数字人的背景与意义。

随后从“表”先验与显式约束、“里”先验的规律探索，

以及两者的统一与结合三个方面，系统介绍了这两类先
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验在三维数字人重建与生成问题中的重要应用。深入分

析了这两类先验的适用性，指出了在解决三维数字人重

建与生成难题中的独特优势，同时也讨论了它们可能带

来的局限性与挑战。 

 

 

本次研讨会环节邀请了李玺教授、单彩峰教授、林

巍峣教授、杨明教授、刘夏雷副教授、唐彦嵩研究员、

唐诗翔博士、张振宇副教授进行自由讨论。对话由张珊

珊教授主持。 

围绕“应该怎样随着不断涌现的热点去选择一些新

的任务和问题进行研究”这个问题，各位老师结合自己

的研究领域进行了深入探讨。与会的老师和同学积极提

问，同各位老师进行了深入交流与探讨。 

 
研讨会在大家激烈的讨论中落下帷幕。每一位专家

的分享都提供了宝贵的思路和启示。希望大家不断探索

未知领域，共同应对技术发展的挑战，为实现更加智能、

更加美好的世界贡献智慧和力量。 

 

 

2024 年 11 月 23 日，由中国计算机学会（CCF）

计算机视觉专业委员会（CCF-CV）主办，安徽省多模态

认知计算安徽省重点实验室和安徽省安全人工智能重

点实验室承办的 CCF-CV“视界无限”系列研讨会第 21

期——“多模态结构模式表征与识别”在安徽大学磬苑

校区理工 A 楼报告厅成功举办。研讨会由安徽大学计算

    

 

CCF-CV 视界无限系列研讨会  

第 21 期  多模态结构模式表征与识别  
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机学院江波教授、安徽大学人工智能学院李成龙教授、

郑爱华教授共同担任执行主席。 

 
会议邀请了安徽大学科学技术处处长郑春厚教授和

安徽大学计算机学院院长仲红教授致辞。郑春厚教授在

致辞中简要地介绍了安徽大学的历史发展与现状，并表

示安徽大学近年来正以奋斗的姿态抓住人工智能新浪

潮，以此为契机将安徽大学的工科发展推向新的发展阶

段，最后郑春厚教授希望这次活动能够进一步加强安徽

大学与计算机领域优秀的同仁之间的联系，为计算机领

域的发展带来新的启发与思考。 

 
仲红教授介绍了安徽大学计算机学院的情况，并对

一直以来 CCF 视觉专委会和各兄弟院校对安徽大学计

算机学科发展提供的帮助表达了衷心的感谢，并预祝此

次研讨会圆满成功同时祝愿CCF-CV视界无限系列研讨

会能够越办越好！ 

四川大学吕建成教授、浙江大学李玺教授、中国科

学院自动化研究所王亮研究员、大连理工大学卢湖川教

授、南京理工大学张姗姗教授做主题报告。会议由安徽

大学计算机学院江波教授、安徽大学人工智能学院郑爱

华教授共同主持。会议吸引了来自中国科学技术大学、

西北工业大学、安徽理工大学、安徽建筑大学、合肥大

学、中科院合肥物质科研研究院、江淮前沿科技协同创

新中心等高校以及企业的师生报名参加。 

吕建成教授在其题为“面向边缘智能的联邦学习”

的报告中，深入探讨了神经网络的发展趋势、联邦学习

与边缘智能的结合，以及基于神经网络的联邦学习优化

等关键议题。 

首先，吕教授从神经网络的学习问题入手，详细讨

论了学习算法的演变、学习效率的提升以及学习过程中

遇到的挑战。 

接着，吕教授分析了特征提取问题，强调了在不同

应用场景下如何有效地从数据中提取有用信息的重要

性，并讨论了特征提取技术的最新进展。 

吕教授详细介绍了其团队针对这些问题的研究工作，

包括算法优化、通信策略改进、模型鲁棒性增强等方面，

并分享了团队取得的研究成果。 

 

 

李玺教授在其题为“多模态特征表达与学习”的报

告中，为听众呈现了一场关于多模态数据处理和特征学

习的深刻讲座。报告不仅回顾了多模态特征表达和学习
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领域的发展历程，还深入探讨了数据驱动的大规模视觉

特征学习任务，涉及视觉感知特性、视觉特征表达、深

度学习器构建机制、高层语义理解等多个维度。 

首先，李教授从视觉计算理论与应用的角度出发，

详细阐述了多模态特征表达的重要性。他特别提到了近

年来在深度学习领域取得的一些突破性进展，并探讨了

这些技术在多模态特征学习中的应用潜力。李教授还介

绍了团队近年来在多模态特征表达与学习领域的一系

列代表性研究工作，包括在图像识别、视频分析、自然

语言处理等方面的应用。 

最后，李教授从图像生成的角度探讨了多模态认知

交互任务中多模态特征学习的特点。他分析了机器如何

通过学习多模态特征来理解和交互世界，以及这一过程

中所面临的挑战和机遇。 

 
王亮研究员在其题为“多模态认知计算”的报告中，

为听众提供了一个全面而深入的视角，探讨了多模态数

据在认知计算中的应用和挑战。 

王研究员首先明确了多模态认知计算的定义，即利

用视觉、听觉等多种模态的数据，研究模态表征、融合、

对齐、生成等关键技术，以实现从多模态感知到多模态

理解的技术跨越。接着，王研究员分析了现有多模态模

型与方法在认知功能方面的不足，特别是模型架构同质

化的问题。 

针对这些问题，王研究员介绍了他的团队在深度认

知网络框架指导下开展的一系列研究工作。这些研究涵

盖了注意机制、记忆机制、推理机制、决策机制等四个

层面，旨在提升模型在多模态认知能力。他详细阐述了

团队在多模态共享记忆、多模态概念知识、多模态知识

压缩、多模态幻觉检测等方面的研究成果，这些研究不

仅推动了多模态认知计算技术的发展，也为相关领域的

应用提供了新的思路和工具。 

 

卢湖川教授分享了题为“视觉内容感知生成”的报

告。报告详细介绍了团队基于生成模型所开展的相关研

究以及取得的最新进展与应用，展现了生成技术在视觉

内容创造中的潜力和前景。 

首先，卢教授介绍了团队在生成模型框架优化方面

的创新工作。通过深入研究和技术创新，团队显著提升

了大规模模型的训练效率，这不仅降低了生成技术的应

用门槛，也使得生成技术能够为更多用户提供帮助。卢

教授详细阐述了优化策略，包括算法改进以及分布式训

练等，这些策略共同作用，使得生成模型的训练和部署

变得更加高效和经济。接着，卢教授讲述了团队如何将

图像、音频、时频等多模态数据融入到生成模型中。这

种多模态数据的融合，不仅丰富了生成模型的生成内容，

更符合用户的需求，同时也构建了生成模型对多模态数

据理解的新范式。 

在报告的后半部分，卢教授针对现有生成模型的局

限性进行了深入分析。他指出，许多现有的生成模型仅

关注个体主题的建模，而忽视了主题之间的物理关系或

互动等问题。为了解决这一问题，卢教授介绍了团队在

定制化内容生成技术方面的研究成果。 

张姗姗教授在她的题为“资源受限条件下的物体检

测”的报告中，深入探讨了在实际应用场景中物体检测

所面临的困难与挑战。 
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张教授首先指出，基于深度学习的物体检测模型若

要实现理想的检测精度，往往需要依赖大量带标签的数

据和高性能计算设备。然而，在实际应用中，这些条件

难以满足，例如大规模带标签的数据难以获取、高能耗

模型难以部署于移动终端等小型应用设备等。这些问题

限制了物体检测技术在更广泛场景下的应用。 

针对这些挑战，张教授详细介绍了团队在资源受限

条件下物体检测问题上的研究工作。这些工作主要包括

个性化的半监督学习方法、无监督自适应方法以及模型

轻量化方法等。 

最后，张教授对领域内未来需要解决的问题进行了

深刻的总结与展望。她指出，尽管目前已有一些进展，

但在数据极端受限的场景下，如何进一步提升模型的性

能仍然是一个挑战。此外，开放场景下未知语义的识别

也是一个重要的研究方向。同时，如何将物体检测技术

与下游任务更好地联动学习，也是提升整体系统性能的

关键。 

 

研讨会的最后是自由讨论与提问环节，与会专家与

在场老师和同学们针对“对于质量欠佳的输入，大模型

存在的概念理解偏差问题有何比较好的解决方法？”，

“在对生成模型进行训练时，如何平衡模型对细节与全

局生成质量控制？”，“未来针对复杂场景有趣的基于大

模型的 tracking topic，有哪些值得研究的方向？”“基

于图的推理模型在未来具有怎样的情景？”等问题进行

了深入的交流与讨论。 

 
最后，研讨会在主持人郑爱华教授的宣布下落下帷

幕，大家在热烈的讨论氛围中陆续离场。此次研讨会围

绕多模态结构模式表征与识别主题，汇聚了该领域的专

家学者，大家齐聚一堂共同探讨了该领域的最新进展和

未来发展趋势，通过深入的交流和思想碰撞，为推动该

领域的创新和发展提供了新的思考和动力。参与者们纷

纷表示，这次研讨会不仅增进了彼此之间的了解和合作，

也为解决实际问题提供了新的思路和方法，期待未来能

有更多这样的交流机会。 

 

 

责任编委 杨巨峰 
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2024 年 10 月 18 日，中国计算机学会计算机视觉

专委会（CCF-CV）2024 年度工作会议在新疆国际会展

中心成功召开，专委会秘书长、中国科学院计算技术研

究所王瑞平研究员主持会议。 

 
首先，中国科学院计算技术研究所所长、专委会主

任陈熙霖研究员致辞。陈老师感谢了全体委员在过去一

年中为专委会发展做出的杰出贡献。在全体同仁的共同

努力下，专委会组织开展了走进高校、走进企业、“视界

无限”、讲习班、RACV、PRCV 等多场精彩纷呈的学术

活动，惠及计算机视觉领域广大师生和研究人员。陈老

师对以上活动的承办单位和组织者表示感谢，预祝全体

委员在未来取得更大成绩。 

 

随后，CCF 专委工委委员、华南理工大学副校长许

勇教授代表学会发言。许老师肯定了专委会换届以来开

展的工作和取得的成绩，尤其是 RACV 的系列特色品牌

活动在学会和兄弟专委会产生了良好示范效应，在计算

机视觉领域广大从业者中赢得了口碑。许老师鼓励全体

委员在专委会领导的带领下更上一层楼，祝愿工作会议

圆满成功。 

接下来，专委会秘书长王瑞平研究员向与会嘉宾和

执行委员做了 2024 年度专委会工作报告。报告简要介

绍了目前专委会的组织结构，概述了常委会议及秘书处

工作会议的内容，持续加强组织建设。 

 

CCF-CV 常务委员会 2021 年度第一次工作会议

顺利召开  

    

 

2024 年度 CCF-CV 专委工作会议顺利召开  
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他还提到，多名委员参与完成的项目获得了国家级

和省部级科技奖项，参与完成的论文获得了重要国际会

议的最佳论文奖等，展现了专委会的学术实力。接着，

他全面回顾了专委会过去一年的学术交流活动，包括走

进高校、走进企业、视界无限、RACV 等，以及通报了

专委会委员积极参与的学会活动，包括组织 CNCC 的专

题论坛、协助 CCF 发布科学发展报告。然后，展示了专

委会简报、网站和公众号等宣传渠道及取得的效果。王

秘书长还提出了未来的工作计划，秉承“一切为委员服

务”的宗旨，将进一步明确各项学术活动主题、突出专

委会特色，通过多种方式进一步提升委员参与专委治理

的活跃度。 

 

 

 

 

 

 
随后，进入 CCF-CV 颁奖环节。颁奖仪式由专委会

副主任、南京邮电大学刘青山教授主持。2024年度CCF-

CV 终身学术贡献学者授予北京交通大学阮秋琦教授。

阮老师曾任国务院学位委员会学科评议组成员、北京交

通大学学位委员会副主席、中组部联系的党内高级专家。

主要研究方向包括数字图像处理、计算机视觉、虚拟现

实技术及多媒体信息处理等。阮老师致辞感谢专委会同

仁给予的认可，并对专委会在推动领域发展方面发挥的

重要作用表示了肯定，鼓励年轻学者百尺竿头更进一步，

持续创新，再建新功。 

2024 年度 CCF-CV 杰出成就学者授予香港中文大

学王晓刚教授。王老师是国内较早开展基于深度学习视
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觉算法研究的学者，带领团队建立人像识别领域的第一

个深度学习算法，首次超越肉眼的识别精度，对推动计

算机视觉的产业应用也做出了杰出贡献。王老师在致辞

中分享了科研经历，讲述了几个代表性工作的缘起和故

事，对来自专委会的肯定表示了感谢。 

 

 
2024 年度 CCF-CV 持久影响力工作授予发表于

ECCV 2014 的论文《Learning a Deep Convolutional 

Network for Image Super-Resolution》，作者是

Chao Dong、Chen Change Loy、 Kaiming He、

Xiaoou Tang。该工作开启了用深度学习实现图像超分

辨率的先河，在理论上连接了稀疏编码和卷积网络，仅

用三层网络就超越了传统算法，其核心模块被后续的底

层视觉广泛采用，论文被国际同行引用超过 1.6 万余次。 

 
2024 年度 CCF-CV 学术新锐授予大连理工大学陈

鑫和上海交通大学贾萧松两位同学。 

 

2024 年度 CCF-CV 服务贡献学者授予储珺、崔海

楠、库尔班·吾布力、李实英、李晓旭、潘金山等六位老

师。 

 

根据会议日程，工作会议进行了执行委员的新增选

举工作，由专委会秘书长王瑞平研究员主持。本年度共

有 80 名计算机视觉领域的学者和企业研究人员申请加

入专委会。在委员增选环节，申请人逐一上台介绍了个

人情况和亮点工作。经常委会无记名投票，共有 61 人

被遴选为新委员，大家纷纷表示将积极参与专委会组织

的各项活动，为专委会建设和发展贡献力量。 

 
委员建言献策环节由专委会副主任、中国科学院自

动化研究所王亮研究员主持。原专委会主任、北京大学

查红彬教授提议在今后专委会举办的活动中进一步突
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出“特色”，能够通过小而精、主题集中的学术交流活

动使得青年学者和学生们更加受益。专委会常务委员、

航天宏图首席科学家王涛博士建议利用网站、公众号等

平台对委员的研究工作进行展示与宣传，也便于在走进

高校、走进企业等活动中对讲者的选拔。北京交通大学

阮秋琦教授建议大家共同努力创办一种刊物，使之成为

专委的一面旗帜。北京大学彭宇新教授建议后续专委会

可以多多组织一些论坛形式的交流活动。委员们热情洋

溢地发言把会议推向了高潮。 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

最后，专委会秘书长王瑞平研究员对会议进行了总

结。王老师再次感谢参加会议的特邀嘉宾和执行委员。

会后，全体委员进行合影留念，CCF-CV 2024 年度工作

会议圆满落幕。 

 

责任编委 朱安娜 
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2024年 10月 13日中国计算机学会计算机视觉专

委会（CCF-CV）常务委员会 2024 年度第二次工作会议

在 CCF 业务总部&学术交流中心举行，本次工作会议由

专委会主任陈熙霖研究员主持会议，常务委员会委员参

会，秘书处成员列席。 

 

首先，专委会主任陈熙霖研究员围绕党的二十届三

中全会，带领大家学习了二十届三中全会公报的内容。 

随后，王瑞平秘书长围绕走进高校、走进企业、视

界无限、专委简报、RACV 2024 研讨会、计算机视觉

前沿讲习班等专委会特色品牌活动介绍了专委会的工

作进展。针对前三季度的活动进展，介绍了专委会后续

工作开展的一些规划等。 

 

 

接下来，常委会委员们围绕专委会新委员增选、专

委会奖励、RACV 研讨会征集、PRCV 发展规划、专委

会委员参与 CCF 事务、以及专委会各项活动事宜等议题

展开了热烈讨论，形成了具体可行的指导性建议。 

    

 

CCF-CV 常务委员会 2024 年度  

第二次工作会议顺利召开  
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最后，会议在热烈的交流讨论氛围中结束。 

 

 

 

责任编委 潘金山 
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本 文 试 图 探 讨 神 经 网 络 剪 枝 （ neural network 

pruning）领域中的对比原则[1]与金标准剪枝（oracle 

pruning）的可靠性[2]，及其和目前剪枝领域的多种费解

现象之间的关系。 限于篇幅，本文更多起到总览的作用，

指出关键概念、结论、及其相关的论文，而不赘述细节

（细节请参考[1] [2]）。读者可以通过本文了解神经网络

剪枝领域的一些重要概念和当前发展的主要问题。水平

有限，如有纰漏，欢迎指正。 

一、神经网络剪枝基本概念及历史 

剪枝（pruning）指将神经网络中不必要的部分移

除掉，实际中可以等价为置零（zeroing）操作，所形成

的是一个稀疏网络（sparse network），因此在文章中

常见的神经网络“剪枝”和“稀疏化”是类似的含义。

按照剪枝的粒度（granularity）可以分为结构化剪枝

(structured pruning）和非结构化剪枝（unstructured 

pruning）。前者指整块地移除参数，带来的是缩小版

的密集网络（smaller dense network）：宽度（或称

通道数、滤波器数）减少或层数减少，有利于实际硬件

加速；后者指单个地移除参数，带来的是同样大小但稀

疏的网络（same-sized sparse network），有利于参

数压缩但不利于硬件加速。剪枝一般分为三阶段：预训

练（pretrain）、剪枝（prune）、重训练（retrain）[9]。

这三阶段中，第二阶段被广泛认为是最关键的，核心科

学问题是寻找定义参数重要与不重要的准则，被称为剪

枝准则（pruning criterion）。 

剪枝历史久远，几乎和神经网络本身的发展同步。

早期的剪枝文章可追溯到至少1988年 [23][24][25][26]，

LeCun等人早期也曾研究过剪枝（如其经典工作 OBD        

[9]）。剪枝的早期研究（指1995年前后第二次神经网络

衰落之前）和现代研究（指2012年前后深度学习兴起之

后）的出发点所有不同：早期关注利用剪枝来达到更好

的泛化性能（侧重点在性能）[23][24][25]，而现代研究关注

利用剪枝来降低模型训练和推理的代价（侧重点在效

率）。 

现代剪枝方法的常规操作和观点，如需要重训练

（也就是三阶段剪枝流程的第三步）、迭代式剪枝性能

更好，在早期就被充分认识到（如OBD[9]）；现代剪枝

算法中提出的多种剪枝准则（pruning criterion）也在

早期被提出过[4]。从早期到现代，剪枝领域的变化主要

是对象从小模型变成如今的深度模型所引发的种种变

化，从剪枝算法本身上来说，并没有大的变化。 

二、神经网络剪枝现代研究的若干阶段与困局 

在深度学习刚兴起时，人们就注意到其网络参数中

的冗余性，进而提出剪枝算法来将冗余参数置零。代表

性工作由Han等人在2015-2016年奠定[7][8]，其提出的

深度压缩[8]算法更是摘得ICLR16最佳论文奖，此时关注

的重点在于非结构化剪枝。随后人们进一步追求加速，

关注点从全连接层转移到卷积层，因而有大量结构化剪

枝文章[17][18][19][20]，各种剪枝准则被提出[21]，剪枝成为

小众热门课题。 

2019 年 开 始 出 现 新 的 范 式 ： 初 始 阶 段 剪 枝

（pruning at initialization (PaI), or, pruning before 

training）[13]，即对一个未训练的随机网络进行剪枝。

与 之 对 应 的 传 统 剪 枝 范 式 可 以 被 称 为 训 练 后 剪 枝

（pruning after training(PaT)）。新范式的兴起源于

两篇文章，SNIP[11]和LTH[3]，后者摘得ICLR19最佳论文  

    

 

专 题 综 述  

神经网络剪枝中的对比原则与金标准剪枝的可靠性 

西湖大学  王欢 
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奖，因而使得PaI这一范式迅速兴起。与此同时，多篇论

文发现对于传统剪枝范式而言，很多复杂剪枝算法的性

能并没有比简单基线方法（幅值剪枝）更好，这是令人

费解的一个现象。到大模型时代，模型参数剪枝被认为

非常具有挑战性，因为往往需要重训练，而大模型重训

练代价巨大，剪枝算法遂转向对令牌（tokens）而非网

络参数的剪枝[16]。本文所探讨的依然是模型参数剪枝，

而非令牌剪枝，并试图去回答为什么很多复杂剪枝算法

的性能并没有比简单基线方法（幅值剪枝）更好。 

神经网络剪枝现代研究的困局。目前学界对于剪枝

的兴趣相比之前呈下降趋势，主要原因在于剪枝尚未能

带来显著的实际收益： 

⚫ PaI的困境是，（1）剪枝中的关键在于区分开重要、

不重要参数，对一个随机网络来说，其中的参数都

是随机初始化的，其重要、不重要的区分是否真的

有意义还有待验证。（2）PaI的实际价值在于省掉

剪枝三阶段中的第一阶段、从而达到节省训练代价

的目的，但到目前为止，所有PaI方法的性能都比传

统幅值剪枝方法要差，也就是节省训练成本的代价

是性能折损[5]，得不偿失。 

⚫ PaT的困境是，（1）近来越来越多的研究者注意到

不同剪枝准则得到的网络的性能差异不大，声称“当

前最佳”的方法并没有比基线方法（幅值剪枝）要

明显更好；（2）PaT中的非结构化剪枝带来的实际

加速有限（这一点部分原因是软硬件系统对于稀疏

矩阵运算的支持并不充分）；而结构化剪枝由于剪

枝粒度较大，性能折损严重，一般都需要重训练，在

大模型时代并不适合。 

本文试图去解释PaT中的第一点困局：为何不同剪

枝准则得到的网络性能差别不大，以及如何合理评估过

去几年中剪枝领域的实际发展。 

三、神经网络剪枝方法的公平对比原则 

在探索不同剪枝方法的重训练阶段学习率设置之

前，首先要明确不同剪枝方法的公平对比原则。公平对

比是评估任何科技领域发展的基础，但是由于各种原因，

在剪枝领域，这种公平对比一直未能很好实现。 

如表 1 所示，不同剪枝方法的重训练阶段采用的超

参数有很大差异，尤其是 LR schedule（本文稍后解释

为何重训练 LR schedule 值得重点关注）。除此之外，

还有更多无关变量影响公平对比，具体可参见文章[4]。 

这种混乱的对比情况使得我们难以判断剪枝领域

的实际发展程度[4]，为了解决这一问题，我们首先需要

定义公平对比原则（Fairness Principle）。在该问题上，

我们需要认识到，由于剪枝方法本身的差异，很难只用

唯一的对比原则让所有算法进行对比来实现所谓的“公

平性”。因此，公平对比原则有层次之分：越相似的算

法对比起来我们可控制的程度越高，从而可以更细致地

知道一个算法相比于另一个算法好在哪里；而对于差异

比较大的剪枝算法，我们无法对比那么详细，因此需要

放弃一些比较细节的对比规则而保持整体上的公平性。 

最基础的公平对比原则是：总迭代次数一样。总迭

代次数一样意味着算法的时间成本（大致）相同（注：

此前有工作[13]认为总训练成本的定义是总浮点乘加计

算量的个数（FLOPs），由于被剪枝之后网络变小、FLOPs

降低，因此为了维持总浮点乘加计算量的个数，重训练

阶段的迭代次数就应该按比例延长。我们认为该定义的

模糊性太高，在实际中的指导意义不大。譬如实际中我

们更关心总训练时长，而FLOPs降低和加速之间的关系

并不显著，且严重依赖于具体的软硬件平台，引入

FLOPs作为训练成本的度量并没有比用迭代次数更实

用，却更难以定义、加大了不同剪枝算法之间的对比难

度，反而背离了试图矫正剪枝基准测试的初衷）。对于

任何剪枝算法，无论剪枝算法本身如何设计，这一点都

可以做到，因此实际意义和可操作性都很高。 

表 1  不同剪枝方法的重训练阶段采用的超参数 
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第二条公平对比原则：控制无关变量原则。后提出

的算法应合理控制变量，和前算法在无关因素上应尽量

保持一致。这一原则的贯彻有赖于实践者的经验。下面

我们以对比基于重要性（importance-based）的剪枝

算法和基于正则化（regularization-based）的剪枝算

法为例，来说明这一原则。这两类剪枝算法涵盖了现有

多数剪枝方案，因此讨论的必要性和参考价值都很高。

基于重要性的剪枝算法的代表是幅值剪枝[7][20]，基于正

则化的剪枝算法选择的是递增正则化（GReg-1）[15]。 

这里对比的难点在于，幅值剪枝算法是单次剪枝

(one-shot pruning），不涉及任何迭代训练，而递增

正则化需要花费一定迭代次数来训练网络，这多出来的

正则化迭代（regularization iterations）次数需要摊到

合适的区间中。有如下两种方案： 

⚫ 方案1：把正则化迭代放到预训练阶段，算法模型示

意图如图1所示。这样也就假定剪枝算法有权选择从

不同时间点的预训练模型开始剪枝（那么，实施剪

枝算法的基础模型是不一样的），但这样的好处是

可以维持重训练阶段的整个LR schedule完全一致，

符合控制无关变量原则。 

⚫ 方案2：把正则化迭代放到重训练阶段，示意图如图

2所示。这样也就假定剪枝所基于的基础模型已经给

定，不能获取到之前的权重，剪枝算法可以设计自

己的剪枝过程，但所引入的迭代成本必须摊销在重

训练阶段内。这种情况下，基础模型被控制得完全

一样，但是无法保证重训练LR schedule一样。 

以上两种对比规则我们认为都是公平的，只是侧重

点不同，最终剪枝算法的使用者可以根据他们具体的情

况来选择合适的对比设置。 

同时，我们也可以看出，在对比基于重要性的剪枝

算法与基于正则化的剪枝算法时，控制基础模型和控制

重训练过程之间存在冲突，无法保证二者同时一样，根

据具体情况有所侧重是必须的：譬如对于模型预训练者

而言，他们存有不同阶段的权重，那么方案1、方案2对

他们都适用；而对于普通剪枝算法开发者来说，基础模

型往往是给定的，因此方案2更适用于他们的情况，方案

1则不适用。 

剪枝算法开发者也完全有可能提出如下的策略，即

如图3所示同时改变了基础模型和重训练过程。那么应

该解释为什么所提出的剪枝算法没有控制无关变量，如

无必要，不推荐有这样的设计。 

剪枝方法对比的现状。遗憾的是，已发表的剪枝算

法中，其实连最基础的维持总训练成本的原则也没有达

成（如表1所示，有的算法采用20 epochs重训练，而有

的则高达180 epochs），这其中有大量历史原因（譬如

当事人在开发算法时没有充足的计算资源）。如今来看，

我们也很难一一去矫正这些结果（尽管有人在进行类似

的尝试，如[4]）。 

第三条公平对比原则：最优性能原则。在剪枝三阶

段中，应采用已知最优或标准（实际上很难知道什么是

最优设置，领域不断发展，最优设置往往在改变，所以

这里说的“最优”设置更准确的说法是“不明显差”的

设置。但即便如此，如[1]指出，部分文章的超参设置（如

重训练学习率）属于“明显差”的类型，加剧了剪枝方

法对比混乱）的设置（包括超参数设置）以期达到最优

性能。譬如预训练阶段，对于 pytorch 模型来说采用标

准的 torchvision 预训练模型是标准操作，使用自训练

图 1  正则化迭代放到预训练阶段示意图   

图 2  正则化迭代放到重训练阶段示意图   

图 3  改变基础模型和重训练过程示意图   
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的、明显低于 torchvision 预训练模型性能的是不合适

的。这一点在早期剪枝文章中存在问题（由于彼时预训

练模型开源并不完善，尤其是使用 Caffe 框架的剪枝文

章），近些年的剪枝文章中已经比较少出现基础模型不

一致的问题。 

四、为何重训练阶段学习率的影响如此之大？ 

随着pytorch等框架流行、开源模型日趋完善，因此

在剪枝算法中控制基础模型是容易的。那么，剩下影响

对比公平性的主要来源是重训练（retrain）阶段，而本

文要强调的一点核心观察就是：既往剪枝方法对于重训

练阶段的重视和讨论严重不足。重训练阶段一直被认为

不是剪枝算法的核心组成部分而遭到轻视，很多文章中

只是一笔带过，超参数等并未详述。下面我们就以学习

率为例说明重训练阶段超参数的影响之大及其原因，这

其中涉及到和（稀疏）神经网络可训练性（trainability）

的关系。 

表2是在ImageNet100数据集上剪枝ResNet34模

型，基础模型训练了60 epochs，使用幅值剪枝[20]，随

后重训练了60 epochs。基础模型一样、所被剪掉的参

数位置也完全一样，区别仅在重训练阶段使用不同的剪

枝率设置。从表中可见，使用大的学习率可以显著“提

升”性能。 

这一看似神奇的现象的原因是什么呢？尤其是，大

学习率从根本上就比小学习率好吗？ 

如图4所示，我们通过分析重训练阶段的学习曲线

发现，学习率小的模型并非根本上性能差，而是因为收

敛速度变慢，导致模型并未被训练充分。如果给与模型 

充分的训练时间，即使使用小学习率，也能达到和大学

习率类似的性能。因此，大学习率并非从根本上“提升”

了模型性能，只是加速了收敛，使更高性能被提前看到。 

上述现象的实际问题是：为什么重训练阶段网络收

敛速度变慢？这就是网络可训练性（trainability）的问

题：剪枝后的网络由于参数丢失，尽管继承了参数，但

表达能力是折损的，且往往由于参数被剪枝，剩余参数

的分布不是正常的（近似于正态分布的）分布，进而影

响梯度下降过程中的梯度传播，导致收敛变慢。而这一

点，在以往的剪枝工作中并未被充分认识到（一些工作

认为剪枝后的模型继承了现有参数、训练就类似于“微

调”（finetuning），因此不能使用大学习率，应该使用

小的学习率，而实际情况与此恰恰相反，由于可训练性

变差，收敛速度变慢，采用大学习率更有利于加速收敛，

得到更优性能。），导致不恰当地选择了明显不好的超参

数，使得幅值剪枝算法的性能被严重低估。 

五、为什么不同剪枝准则的差异不大？ 

在明晰可训练性在神经网络剪枝后的重训练阶段

的影响之后，我们可以对幅值剪枝采用更合理的超参数

（学习率设置），进而得到了更好的性能。令人意外的是，

其性能相当卓越，以致于能和其他更复杂的、基于不同

剪枝准则的方法相媲美，如表3所示。 

 层剪枝率 50% 70% 90% 95% 

学习率 0.001 82.90 81.24 77.29 70.53 

学习率 0.01 83.67 82.96 80.78 77.81 

Top1 准确率差异 +0.77 +1.72 +3.49 +7.28 

表 2  重训练阶段学习率对性能的影响 

图 4  重训练阶段的学习曲线对比图 
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这一观察和多篇论文的结论形成呼应（如[6]），由

此我们可以比较肯定地下结论：幅值剪枝，尽管想法简

单，但仍是当前最好的剪枝方法（之一）。 

那么，接下来要问的问题是：从1990s[9]开始，就不

断有研究者提出幅值剪枝过于简单、幅值大小不能准确

反映参数重要性（譬如没有考虑参数所在的损失函数曲

率等）等论点，进而提出了大量理论上更好的剪枝准则，

为何它们实际中却收效颇微？ 

我们感觉这个问题的根源可能在于剪枝中的第三

阶段：重训练阶段。剪枝准则的推导（几乎）都是基于

刚剪枝完的、没有经过重训练的模型性能，而实际中，

我们最终对比的是经过了重训练的模型性能，这二者之

间的关系大吗？这个问题即是对金标准剪枝（oracle 

pruning）可靠性的质疑。 

金标准剪枝（oracle pruning）[2]是指将待剪枝的

参数置零，记录下造成的损失函数上升程度，损失函数

上升越小的参数被认为越不重要，应该优先被剪掉。金

标准剪枝的实施需要穷举式对比所有的剪枝情况，这一

过程复杂度太大（组合爆炸），因此过往方法都是采用对

损失函数进行近似，从而得到对一个或一组参数的重要

性分数公式。几乎现存所有的剪枝准则都基于金标准剪

枝的思想。 

为了对金标准剪枝进行检验，我们对一个模型进行

随机剪枝，记录下其重训练前后的性能，得到大量数据

点之后，分析相关性。分析框架如图5所示。 

我 们 在 不 同 规 模 的 模 型 （ LeNet5-mini ， 

ResNet56/VGG19 ， ResNet18 ， ViT-B/16 ， 

TinyLLaVA-3.1B ）， 数 据 集 （ MNIST ， CIFAR ，

ImageNet-1K，多模态大模型数据集）进行了实验，训

练了37,000多个模型，得到一个令人意外的观察： 

对于稍微实用点的模型（从CIFAR数据集上训练的

模型起）来说，模型刚剪枝完的准确率和重训练后的准

确率之间的相关性相当微弱（如图6所示）。 

这一经验性观察意味着金标准剪枝的想法并不成

立：用刚剪枝完模型的准确率挑选出来的“好模型”，

无法保证其在重训练完之后也是“好模型”。进而，基

于金标准剪枝思想得到的各种剪枝准则的有效性也因

此值得怀疑。 

以上结论或可解释为什么不同剪枝准则（pruning 

criterion）尽管在理论上比幅值剪枝更优但实际上性能

图 5  金标准剪枝可靠性的分析框架示意图 

表 3  重训练超参数完善后的幅值剪枝与其他方法对比 
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却差不多：我们“期待”更复杂的剪枝准则能够带来更

优性能，这一“期待”本身就是不成立的。 

六、结论与讨论 

本文开篇介绍了神经网络剪枝的基本概念、历史、

以及当前困局；接着解释了不同剪枝方法的公平对比原

则，以便正确评估剪枝领域的发展；随后讨论剪枝领域

对于重训练阶段的轻视所带来的问题，指出可训练性在

重训练阶段的影响；最后解释在公平对比下为什么很多

更复杂的剪枝准则性能却没有比简单的幅值剪枝明显

更优，并指出一个惊人观察：目前复杂剪枝准则的基础 

——金标准剪枝——对于现代模型的剪枝来说本身就

是不成立的。 

金标准剪枝不成立的观察对于无需重训练的剪枝

方法没有影响，而对于需要重训练的剪枝方法的影响颇

大，可能动摇其剪枝准则的理论根基。在未来，对于需

要重训练的剪枝方法，继续基于金标准剪枝提出新的剪

枝准则的意义似乎不大。剪枝准则可以回归到简单的幅

值剪枝（且已经经验性地观察到幅值剪枝的效果可以媲

美复杂的剪枝准则），而更多地去考量重训练阶段的可

训练性问题，以带来新的性能突破或简化整个剪枝算法

的流程、增强其扩展性和易用性。 

责任编委 魏秀参 

 

图6  剪枝完重训练前、后的模型准确率散点图 
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本文是中国科学院自动化研究所三维视觉研究组团队

的研究成果，发表在 CVPR 2024 的工作 HETA[1]。在三

维视觉领域中，准确估计摄像机位姿并从图像集生成场

景点云是基础性任务，在自动驾驶[20]、增强现实[18]、和

神经辐射场[19]等领域，具有广泛的应用。一般而言，运

动恢复结构算法作为实现这些目标的一种常见且有效

的方法脱颖而出。论文研究的问题是如何通过融合特征

轨迹约束，解决全局式运动回复结构算法中在短基线、

相机近似共线运动场景下，平移平均精度低鲁棒性差的

问题。先前的方法要么仅依赖相机间的相对平移，在相

机近似共线移动时无法准确估计相机间的相对尺度；要

么仅依赖特征轨迹约束，对特征轨迹中的错误匹配敏感。

针对上述问题，团队提出一种新颖的混合约束显式平移

平均框架(HETA)，通过混合使用相对平移和特征轨迹约

束，同时显式优化场景三维点。通过在顺序 KITTI 测距

基准和互联网无序数据集 1DSfM 上测试，发现我们的

方法表现超过了许多最先进的全局运动恢复结构算法。 

一、引言 

从运动恢复结构方法的基本步骤是首先通过特征

点检测和匹配构建一个场景图[12,13]，图中节点表示摄像

机，边连接具有充足特征匹配的摄像机。随后，估计摄

像机位姿并三角化得到场景三维结构。 

通常摄像机位姿估计的主要方法是采用增量式模

式，例如 COLMAP[10]。该方法首先通过精心选择图像

对来创建初始模型。然后，使用 PnP 算法[17]注册包含

足够数量 2D-3D 对应关系的图像。最后，通过迭代的

方法，包括三角测量、捆绑调整（BA）[11]和 PnP 步骤，

同时估计场景结构和摄像机位姿。尽管增量式方法在精

度和对抗异常值的稳健性方面表现出色，但它们对图像

注册顺序的变化较为敏感，可能导致误差积累和漂移。

此外，重复的非线性捆绑调整显著影响效率，使其不适

用于大规模场景。为解决增量式方法中的这些问题，全

局式方法[2-9]被提出，通过从摄像机的相对位姿估计其

全局旋转和平移以实现对所有摄像机进行注册，随后，

对场景结构进行三角测量和优化，其全部流程如图 1 所

示。由于仅需一次的捆绑调整优化，从而显著提高了效

率，并实现了所有相机间均匀的误差分布。具体而言，

摄像机的全局姿态𝑹𝒊, 𝒕𝒊和相对姿态𝑹𝒊𝒋, 𝒕𝒊𝒋满足以下方程： 

𝑹𝒋𝑹𝒊
𝑻 = 𝑹𝒊𝒋,  

𝒕𝒊 − 𝒕𝒋

‖𝒕𝒊 − 𝒕𝒋‖
𝟐

= 𝑹𝒋
𝑻𝒕𝒊𝒋 = 𝒗𝒊𝒋 (1) 

其中符号𝒗𝒊𝒋表示全局坐标系中的相对平移。对于全局旋

转估计，现有基于李代数的方法[15]已经得到充分研究。

然而，由于相对平移估计对低视差特征匹配敏感[9]，并

且存在尺度不确定性问题，这使得全局平移估计比全局

旋转估计更为困难。仅依赖相对平移的方法局限于注册

在平行刚性图中的摄像机，并在摄像机经历共线运动时

遇到退化问题。即使摄像机运动轨迹几乎共线，相对平

移中的轻微扰动也可能导致估计摄像机位置发生显著

变化，使得仅使用相对平移无法实现准确的估计。 

为解决这些挑战，一些方法将特征轨迹的约束纳入

目标函数中。根据在优化过程中是否估计了特征轨迹对

应的三维点，这些方法可以被分为隐式方法和显式方法。

大多数隐式方法估计摄像机基线尺度，或者利用来自隐

式三维点的相机到点的约束，但这些方法都对相对平移

的异常值敏感。例如，LiGT[8]旨在仅使用特征轨迹构建

约束。然而，由于特征轨迹通常表现出比相对平移更高
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的外点率，因此其鲁棒性仍然不足。1DSfM[6]作为一种

经典的显式方法，同时利用摄像机到摄像机和摄像机到

点的约束，以估计三维点和摄像机位置，但在处理特征

轨迹异常值时也会产生嘈杂的解。1DSfM[6]的失败主要

归因于使用不恰当的目标函数和不准确的观测值作为

输入。在本研究中，我们重新审视了这些问题，并引入

了一种新颖的混合约束显式平移平均框架(HETA)。 

我们的贡献涵盖了三个关键方面： (1) 将使用特征

轨迹的全局平移估计方法分为显式和隐式方法，并重新

审视它们的优势和劣势。 (2) 对两种形式的线性目标函

数进行了比较分析，并引入了一种新颖的混合约束显式

方法，通过鲁棒的𝑳𝟏范数优化，随后进行无偏的𝑳𝟐范数

优化，在两个步骤中同时估计摄像机和点。 (3) 为了提

高相对平移的准确性，我们使用极线几何中的共面约束

对其进行了重新估计。为了增强这种重新估计鲁棒性，

我们分析了视差角影响，并滤除了不稳定特征匹配。 

二、融合特征轨迹的平移平均相关工作 

我们重新审视了显式和隐式方法，并对它们的优势

和劣势进行了彻底分析。假设从三维点𝑷𝒌发出的光线在

n个相机平面上生成n个投影特征点。对于一个特征点，

我们将其在局部归一化摄像机坐标系中的坐标表示为

𝑿𝒌𝒊
𝑻 = (𝒙𝒌𝒊, 𝒚𝒌𝒊, 𝟏)𝑻，其中 k 是特征轨迹或三维点的索引，

i 是相机的索引。在全局相机坐标系中，三维点和相机之

间的关系满足： 

𝑷𝒌 − 𝒕𝒊

‖𝑷𝒌 − 𝒕𝒊‖𝟐
= 𝑹𝒊

𝑻
𝑿𝒌𝒊

‖𝑿𝒌𝒊‖𝟐
= 𝒇𝒌𝒊 (2) 

其中ti表示相机位置，fki表示从相机ti到三维点Pk的归一

化特征射线。从公式（1）和公式（2）可知，相机到相

机约束和相机到点约束的数学表达式是等价的。显式方

法的核心思想是使用与估计相机平移相同的目标函数

来估计三维点。与低视差场景下误差较大的相对平移相

比，特征射线作为从图像中导出的原始信息，自然表现

出更高的精度。因此，在显式方法中使用特征射线在理

论上可以提供比仅依赖相对平移的方法更高的精度。隐

式方法主要通过两种方式约束相机。一类方法利用特征

点的深度一致性来计算相机基线尺度。另一类方法用已

有的观测量如特征射线和相对平移线性表示三维点，并

基于这些三维点及其相应的特征射线来约束相机。对于

第一类方法，我们以 2016 年 Cui 等人[2]的方法为例。

如图 2 所示，通过三维点到其可见相机的连接构造了两

个相邻三角形{𝑃𝑘 − 𝑡𝑙 − 𝑡𝑟}和{𝑃𝑘 − 𝑡𝑙 − 𝑡𝑖}。根据正弦定

理，两个相机基线尺度的比例为： 

‖𝒕𝒍 − 𝒕𝒓‖2

‖𝒕𝒍 − 𝒕𝒊‖2
=

𝑠𝑖𝑛 𝜃𝑖 ⋅ 𝑠𝑖𝑛 𝛼𝑙𝑟

𝑠𝑖𝑛 𝜃𝑟 ⋅ 𝑠𝑖𝑛 𝛼𝑙𝑖

(3) 

然而，在低视差场景中，这种方法对异常值非常敏

感。一方面，在低视差场景中，相对平移估计不准确，

导致诸如𝜃𝑖和𝜃𝑟等角度不正确。另一方面，分母中的低

视差角，例如𝛼𝑙𝑖，导致数值不稳定性。这意味着视差角

的轻微变化会导致比率计算中的显著变化。 

图 1  使用 HETA 的全局式 SfM 方法流程框架。其中 HETA 算法的流程为：给定相机的全局姿态，首先重新估计

相机相对平移，然后构造并挑选一些特征轨迹，最后使用一种鲁棒的目标函数同时估计相机和部分三维点的位置。 

 

图 2 摄像机与摄像机和摄像机与三维点间的约束示例。其

中红色的点表示摄像机，蓝色点表示一个一个特征轨迹对

应的三维点，红色的箭头代表特征射线的方向，基相机𝒕𝒍, 𝒕𝒓

在特征轨迹中拥有最大的视差角。 
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对于第二类隐式方法，为看到共同场景点的相机导

出了线性约束。然而，在 2015 年 Cui 等人[3]的方法和

PGILP[9]中，对三维点的表示仍然依赖于相对平移，其误

差累积到所表示的三维点中。为了解决这些问题，2021

年 Cai 等人提出了一种 LiGT[8]约束，通过在每个特征轨

迹中选择具有最大视差角的两个基相机中的特征射线，

线性表示其对应的三维点。如图 2 所示，对于一个特征

轨迹，其中两个基相机𝑡𝑙 , 𝑡𝑟的，特征点在相机 𝑙 中的深

度计算为： 

‖𝑷𝒌 − 𝒕𝒍‖2 =
‖𝒕𝒍 − 𝒕𝒓‖2 ⋅ 𝑠𝑖𝑛 𝜃𝑟

𝑠𝑖𝑛 𝛼𝑙𝑟

=
‖𝒇𝒌𝒓 × (𝒕𝒍 − 𝒕𝒓)‖2

‖𝒇𝒌𝒍 × 𝒇𝒌𝒓‖2
 

=
((𝒇𝒌𝒍 × 𝒇𝒌𝒓) × 𝒇𝒌𝒓) ⋅ (𝒕𝒍 − 𝒕𝒓)

‖𝒇𝒌𝒍 × 𝒇𝒌𝒓‖2
2.

(4) 

由公式（4）可知，三维点可由两个基相机及其特征

射线表示： 

𝑷𝒌 = 𝒕𝒍 +
𝒇𝒌𝒍((𝒇𝒌𝒍 × 𝒇𝒌𝒓) × 𝒇𝒌𝒓)

𝑇

‖𝒇𝒌𝒍 × 𝒇𝒌𝒓‖2
2

(𝒕𝒍 − 𝒕𝒓) (5) 

结合公式（2），可以通过隐式表达三维点和其对应特

征轨迹里其他相机（如相机 i）建立相机和点之间的约

束。 

我们从两个方面比较显式与隐式方法。在鲁棒性

方面，显式方法通常优于隐式方法，因为在显式方法

中，每个特征轨迹的三维点是通过所有特征射线进行

估计的，而在隐式方法中，三维点仅由两个基相机的

特征射线表示。在效率方面，尽管隐式方法避免了显

式地优化三维点，但新引入摄像机到点约束增加了相

机之间的连接性，从而破坏了传统全局平移平均方法

的优化矩阵的稀疏特性。通过实验发现显式方法与隐

式方法效率相当。 

三、混合约束显式平移平均框架(HETA) 

尽管引入特征轨迹约束带来了很多好处，但当特征

轨迹中存在很多异常值时，求解的相机平移也会包含较

大的噪声。与特征射线相比，相对平移可以在摄像机之

间提供更直接和严格的约束。为了增强鲁棒性和效率，

与 PGILP[9]和 LiGT[8]等方法使用所有的特征轨迹不同，

我们不但利用相对平移来提供相机之间直接约束，而且

选择更可靠特征轨迹提供相机与点之间约束。 

具 体 思路 为 ，首 先构 建一 个 场景 及 轨迹 图 G =

{𝑉 ⋃ 𝑃 , 𝐸𝑣 ⋃ 𝐸𝑝}，其中 V 中的每个节点表示一个相机，

P 中的每个节点表示一个三维点，𝐸𝑣中的每个边连接 V

中的相机对，𝐸𝑝中的每个边表示相机到三维点的特征射

线。设ℂ为相机到相机约束，ℙ为相机到点约束。目标函

数可以表达为: 

𝑚𝑖𝑛
𝑉;𝑃

∑ 𝜌 (||ℂ||
𝑝

)

𝐸𝑣

+ ∑ 𝜌 (||ℙ||
𝑝

)

𝐸𝑝

(6) 

其中 p 表示优化范数，ρ(⋅)表示鲁棒估计函数。考虑到

鲁棒性，有三个主要任务：(1) 增强低视差场景中相对

平移的精度；(2) 选择可靠的特征轨迹；(3) 为两种类型

的约束定义鲁棒的目标函数。我们将在接下来几小节中

解决这些任务，并在最后给出我们方法的完整框架。 

3.1 相对平移的重估计 

在对极几何中，共面约束可以表示为𝑿𝒌𝒋 ⋅ (𝒕𝒊𝒋 ×

𝑹𝒊𝒋𝑿𝒌𝒊) = 𝟎。在给定全局相机姿态时，可以改写为： 

(𝑹𝒊
𝑻𝑿𝒌𝒊 × 𝑹𝒋

𝑻𝑿𝒌𝒋) ⋅ 𝑹𝒋
𝑻𝒕𝒊𝒋 =  𝟎  

⇔ (𝒇𝒌𝒊 × 𝒇𝒌𝒋) ⋅ 𝒗𝒊𝒋 = 𝟎. (7) 

由公式（7）可知，每个相对平移可以使用极线平面

法向量重新估计，该法向量由𝒇𝒌𝒊 × 𝒇𝒌𝒋计算得到。由于

相机内参数和全局旋转的不准确性，从特征射线估计的

法向量不可避免地具有一些角度误差。LUD[5]中提出一

种方法通过最小化相对平移和法向量之间余弦角来使

用所有归一化法向量重新估计相对平移。然而，由于法

向量的准确性也受到视差角的影响，因此在估计过程中

对每个法向量采用相同的权重是不合理的。与 LUD[5]中

归一化法向量𝒇𝒌𝒊 × 𝒇𝒌𝒋的方法相比，通过理论推导和实

验发现，在估计过程中使用非归一化的法向量估计相对

平移，可以为每个特征匹配保留合理的权重‖𝒇𝒌𝒊 ×

𝒇𝒌𝒋‖2
= sin α，改进的目标函数如下所示： 

min
𝑣𝑖𝑗

∑ 𝜌 (‖(𝒇𝒌𝒊 × 𝒇𝒌𝒋) ⋅ 𝒗𝒊𝒋‖
2

)𝑘  s. t.  ‖𝒗𝒊𝒋‖
2

= 1(8)   
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此外，当低视差角的法向量误差变得非常大时，基

于共面性一致性来估计相对平移或验证特征匹配变得

无效。因此，在估计相对平移之前，我们预先定义一个

阈值 A 过滤视差角低于该阈值的特征匹配。 

3.2 特征轨迹的挑选策略 

通过重新估计相对平移，我们筛选出违反共面性或

可见性约束的特征匹配，并使用并查集算法构建特征轨

迹。由于特征轨迹可能包含高比例的特征射线异常值，

因此只选择部分特征轨迹以提高效率和鲁棒性。根据公

式（8），具有较大视差角的特征匹配的共面性一致性更

可靠。因此，根据它们最大视差角，对所有特征轨迹进

行降序排序。然后，依次检查每个特征轨迹，确定它是

否能与覆盖次数不足的图像之间建立连接。此过程一直

持续，直到所选特征轨迹子集至少覆盖所有相机 N 次。 

3.3 优化目标函数的定义 

相机到相机和相机到点的约束都可以表示为以下

公式：𝒔𝒊 − 𝒔𝒋 = ‖𝒔𝒊 − 𝒔𝒋‖
𝟐

⋅ 𝒔𝒊𝒋，其中𝒔𝒊, 𝒔𝒋表示相机或点，

𝒔𝒊𝒋表示从𝒔𝒋到𝒔𝒊的已知归一化向量，例如特征射线或相

对平移。我们比较了两种线性目标函数，包括叉积形式

‖𝒔𝒊𝒋×(𝒔𝒊 − 𝒔𝒋)‖
2
和尺度形式‖𝒔𝒊 − 𝒔𝒋 − 𝜆𝑖𝑗𝒔𝒊𝒋‖

2
，其中𝜆𝑖𝑗

是一个尺度变量，×表示为叉乘。为了消除尺度和方向

的不确定性，分别对叉积形式和尺度形式的目标函数使

用不等式约束𝒔𝒊𝒋 ⋅ (𝒔𝒊 − 𝒔𝒋) ≥ 1和𝜆𝑖𝑗 ≥ 1。 

假设𝒔𝒊𝒋
𝑮是𝒔𝒊𝒋的真值。在大多数情况下，当𝒔𝒊𝒋 ⋅ 𝒔𝒊𝒋

𝑮 ≥

𝟎时，两个不等式约束都定义了正确的可行区域。在最优

解的情况下，两个目标函数中残差的大小是相同的。与

此同时，尺度形式中的𝜆𝑖𝑗等于𝒔𝒊𝒋 ⋅ (𝒔𝒊 − 𝒔𝒋)，表示𝒔𝒊 − 𝒔𝒋 

在𝒔𝒊𝒋上的投影的大小。因此，𝜆𝑖𝑗是一个冗余变量，因为

它完全由当前的𝒔𝒊, 𝒔𝒋和已知的𝒔𝒊𝒋确定。此外，当尺度变

量的变化范围很大，例如在基线长度或特征射线深度差

异较大的情况下，它们通常难以收敛到最优解。这显著

影响了实际优化的整体精度和效率。 

当𝒔𝒊𝒋存在显著误差导致𝒔𝒊𝒋 ⋅ 𝒔𝒊𝒋
𝑮 < 𝟎时，尺度形式中

的𝜆𝑖𝑗等于最低界限 1，以最小化惩罚。叉积形式的不等

式约束提供了一个错误的可行区域，导致一个偏置的解

决方案。然而，通过我们的相对平移重新估计，整体相

对平移的精度得到提升。此外，1DSfM[6]过滤方法通过

多个随机的一维投影很好地过滤方向误差较大的相对

平移，可以过滤掉大多数存在显著误差的相对平移。因

此，使用叉积形式的目标函数以获得更好的收敛性。 

3.4 优化框架 

为了避免来自特征射线的冗余和不正确的约束，仅

使用相机到相机的不等式约束来消除尺度和方向的模

糊性。为了提高鲁棒性，目标函数在𝐿1 范数下使用

ADMM 方法[14]进行优化，如下所示： 

𝒎𝒊𝒏
𝒕𝒊 ,𝒊∈𝑽;

𝑷𝒌,𝒌∈𝑷

   ∑ ‖𝒗𝒊𝒋×(𝒕𝒊 − 𝒕𝒋)‖
𝟏

𝒊𝒋∈𝑬𝒗

+ ∑ ‖𝒇𝒌𝒊×(𝑷𝒌 − 𝒕𝒊)‖𝟏

𝒌𝒊∈𝑬𝒑

 

𝒔. 𝒕.  ∑ 𝒕𝒊

𝒊∈𝑽

= 𝟎,  𝒗𝒊𝒋 ⋅ (𝒕𝒊 − 𝒕𝒋) ≥ 𝟏,  ∀𝒊𝒋 ∈ 𝑬𝒗 (9) 

其中这两个约束被用来消除内在的位置和尺度模糊。然

而，正如 BATA[7]中所提到的，对于相机基线和特征点

深度尺度不同的目标函数，这个优化结果是有偏的。 因

此，可以使用一个无偏的基于角度的目标函数来进一步

优化当前的结果。在每次迭代中，使得:𝒗̂𝒊𝒋 =
𝒕𝒊−𝒕𝒋

||𝒕𝒊−𝒕𝒋||
𝟐

， 

图 3  在部分 KITTI[16]和 1DSfM[6]数据集上，比较原始场景图、是否归一化法向量，以及过滤小视差角相对平移后

相对平移角度误差的累积分布函数结果，从左至右，数据集分别为 KITTI-06,KITTI-09,1DSfM-PIC,1DSfM-ROF。 
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𝒇̂𝒌𝒊 =
𝑷𝒌−𝒕𝒊

||𝑷𝒌−𝒕𝒊||
𝟐

，然后，使用 IRLS 方法来优化目标函数。 

𝒎𝒊𝒏
𝒕𝒊,𝒊∈𝑽;

𝑷𝒌,𝒌∈𝑷

∑ 𝝆 (𝑯(𝒗̂𝒊𝒋))

𝒊𝒋∈𝑬𝒗

+ ∑ 𝝆 (𝑯(𝒇̂𝒌𝒊))

𝒌𝒊∈𝑬𝒑

,    𝒔. 𝒕. ∑ 𝒕𝒊

𝒊∈𝑽

= 𝟎, 

where   𝑯(𝒔̂𝒊𝒋) = {
‖𝒔𝒊𝒋×𝒔̂𝒊𝒋‖𝟐

, 𝒔𝒊𝒋 ⋅ 𝒔̂𝒊𝒋 ≥ 𝟎;

       𝟏,         𝒔𝒊𝒋 ⋅ 𝒔̂𝒊𝒋 < 𝟎.
(10) 

四、实验结果 

4.1 相对平移的重估计 

我们进行实验证明了使用未归一化法线向量和过

滤低视差角特征匹配对重新估计的相对平移的影响。在

公式（9）中，误差损失宽度β设置为sin 1∘ ⋅ sin 5∘，表明

期望当视差角α等于1∘时，错误角度γ应小于5∘。如图 3

所示，相对平移误差的累积分布函数（CDF）表明使用

未归一化法线向量显著提高了相对平移的准确性。通过

滤视差角低于 1.5 度的特征匹配，进一步提高了准确性。

如图 3 所示，1DSfM-ROF 数据中，由于相机全局旋转

精度不足，使用归一化法线向量估计的相对平移的准确

性不佳。然而，在这种情况下，我们的方法仍然产生了

更好的结果。 

4.2 有序数据集上的评估结果 

KITTI 数据集[16]是使用安装在驾驶汽车上的两台摄

像机收集的。因此，大多数特征匹配的视差角受到限制，

相机运动轨迹倾向于近似共线，这对全局平移估计系统

提出了重大挑战。估计的相机运动轨迹如图 4 所示。

HETA 实现了最高的准确性。尽管使用了非常精确的相

对平移， LUD[5]和 CReTA-BATA[4]都难以产生准确的

结果。LiGT[8]方法基于矩阵分解估计相机平移，提高了

效率但缺少鲁棒性。相比之下，PGILP[9]通过在L1范数下

优化每个相机到点的约束产生更好的结果。通过这些比

较，我们可以得出结论，我们的方法 HETA 在准确性和

鲁棒性方面均超过了所有比较方法。 

图 4  KITTI 数据集[16]上估计的相机运动轨迹。对比方法包括 LUD[5]、CReTA[4]、PGILP[9]和 LiGT[10]。 

 

表 1  1DSfM 数据集上相机位置误差。𝑁𝑡表示场景图中摄像机的数目，𝑁𝑐为捆绑调整(BA)后图像的注册数目，

其最优结果被加粗表示。𝑒ǁ和𝑒ҧ分别表示摄像机位置误差的中值和均值，单位为米。 
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4.3 无序数据集上的评估结果 

1DSfM 数据集[6]是通过许多不同类型的摄像机收

集的。由于提供的相机内参数的有限精度和大量错误的

特征匹配，估计的相对姿态存在较大误差。因此，由

Chatterjee方法估计[14]的全局旋转的精度低于KITTI数

据集[16]，使得全局平移估计更具挑战性。BA 后的标定

结果如表 1 所示。从这个比较中，LUD[5]、CReTA-

BATA[4]和 HETA 估计的相机位置的准确性相当。然而，

对于大多数数据，HETA 注册的图像数量最多，表明与

LUD[5]和 CReTA-BATA[4]相比，它具有更高的鲁棒性。

对于依赖于所有特征轨迹作为输入的隐式方法 LiGT[8]

和 PGILP[9]，它们的性能不及 HETA。这种差异是由于

在优化过程中包含了大量来自特征轨迹外点的错误约

束。 

五、总结 

我们重新审视了利用特征轨迹进行全局平移估计

的问题，并提出了一种新颖混合约束显式平移平均框架。

我们的方法在顺序和无序数据集上表现优越，超过了许

多现有的最先进方法。然而，特征匹配异常值的普遍存

在仍然限制了全局运动恢复结构算法广泛应用。在未来，

我们期望利用神经网络，从数据中学习更多先验信息，

以提高特征轨迹的匹配精度，提升算法的鲁棒性。  

责任编委 王金甲 
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国 际 计 算 机 图 形 学 与 多 媒 体 领 域 会 议 （ ACM 

International Conference on Multimedia ，ACM 

MM）是计算机视觉和模式识别领域最重要的会议之一。

这一会议由 ACM 主办，自 1993 年首次举办以来，已

成为该领域内学术界和工业界交流的重要平台，也是中

国计算机学会（CCF）推荐的 A 类国际学术会议。ACM 

MM 专注于多媒体技术领域的最新研究成果、技术创新

和行业趋势。会议涵盖了多媒体内容的创建、处理、传

输和交互等多个方面，旨在促进学术界和工业界在多媒

体技术应用和产品开发方面的交流与合作。 

一、会议概况 

ACM MM 每年举办一次，此次为第 32 届多媒体

国际学术会议。于 2024 年 10 月 28 日~ 11 月 1 日在

澳大利亚墨尔本（Melbourne）市召开。本次会议的投

稿数量、审稿人数和参会人数都是前所未有的。首先，

ACM MM 2024 公布了今年的论文录用结果：2024 年

共有 4385 篇投稿进入审稿阶段，相比去年增加了 42%，

最终 1149 篇论文被录用，录取率为 26.20%。而在录

用的投稿中，仅有 174 篇被进一步评选为 Oral，其接

受率为 3.97%。会议议程紧凑而丰富，涵盖了多媒体技

术领域的多个关键议题。会议举办了多场主题演讲、研

讨会、技术教程等活动，深入探讨了机器学习与人工智

能、多语言处理、云计算与虚拟化等前沿话题。 

二、特邀报告 

笔者聆听并记录了 3 个特邀报告。来自香港科技大

学 的 Pascale Fung 教 授 带 来 了 主 题 为 《 From 

Assistants to Agents in the LLM Era》的演讲。自 20

世纪 90 年代以来，AI 助手已经融入我们的生活。基于

大语言模型（LLMs）构建的 AI 代理改变了我们进行研

究、开发和部署的方式。这些代理是具备不同程度推理

和规划能力的 AI 系统，能够预见用户需求，自主确定满

足这些需求的步骤，访问大语言模型之外的知识和工具，

以完成用户的任务。它们标志着大语言模型时代的新一

代 AI 助手。在本次演讲中，Pascale Fung 教授概述 AI

助手向 AI 代理演进的过程，当前仍面临的挑战以及未

来开发涵盖不同模态和界面的代理家族所带来的机遇。

随着未来不同模型架构的出现，LLMs 将继续作为构建

代理的有效工具，取代手动设计。 

随后，来自悉尼大学的 Judy Kay 教授带来了主题

为《Empowering People to Harness and Control 

their Multimodal Data》的演讲。随着技术的发展，日

益丰富的数字设备生态系统渗透我们的生活中，这些设

备能够捕获大量的长期个人数据。在本次演讲中，Judy 

Kay 教授分享一系列案例研究，他指出利用他的研究可

以“创建系统和界面，使人们能够掌握和控制这些数据

及其使用”，在此基础上介绍了未来计划。首先，第一

组案例探讨了如何利用来自可穿戴设备（如智能手表）

的数据，为个人信息化界面提供支持，帮助我们长期了

解自身情况，包括对大型数据集（超过 14 万人）的分

析，以及用于锻炼的虚拟现实游戏。其次，第二组案例

来自正式教育环境，针对来自个人数据界面的数据进行

学习，探讨了开放学习者模型（Open Learner Models，

简称 OLMs）是如何利用学习数据的。最后，Judy Kay

教授分享一些关键见解，这些见解对于研究议程具有重

要意义，包括：终身学习的 OLMs；快速思考与慢速、

审慎思考所需的不同界面的本质；传达不确定性；帮助

人们从多模态数据中真正了解自己；以及这些如何与人
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厦门大学  吴垚  曲延云 



| 科 技 前 沿  
A C M  M M  2 0 2 4   

   

          
 

CCFCV 专 委 会 简 报  
36   

11 

工智能时代教育面临的紧迫挑战，如假新闻和真相衰减

等问题相联系。 

最后，来自罗切斯特大学的 Jiebo Luo 教授带来了

主题为《Multimodal LLMs as Social Media Analysis 

Engines》的演讲。近期的 AI 研究揭示了多模态大型多

模态模型（Multimodal Large Multimodal Models，

简称 MLMMs）在各种通用视觉和语言任务中的卓越能

力。对于 MLMMs 在更专业领域的表现，学术界的兴趣

日益浓厚。社交媒体内容本质上是多模态的，融合了文

本、图像、视频，有时还包括音频。要有效理解此类内

容，模型必须解释这些不同通信模式之间的复杂互动及

其对所传达信息的影响。理解社交多媒体内容仍然是当

代机器学习框架面临的一个挑战性问题。为了评估

MLMMs 在社交多媒体分析方面的能力，Jiebo Luo 教

授选择了五个代表性任务进行概述，包括情感分析、仇

恨言论检测、假新闻识别、人口统计推断以及政治意识

形态检测。并介绍了研究使用现有基准数据集对每个任

务进行初步定量分析，随后是对结果的仔细审查以及选

择能够展示 GPT-4V 在理解多模态社交媒体内容方面潜

力的定性样本。GPT-4V 在这类任务中表现出显著的效

果，展示了诸如图像-文本对的联合理解、情境和文化意

识以及广泛常识知识等方面的优势。除了已知的幻觉问

题外，Jiebo Luo 教授进一步介绍了几种尝试，以改善

某些任务的性能。并强调了 MLMMs 在未来通过分析多

模态信息来加深我们对社交媒体内容及其用户理解方

面的光明前景。 

三、ACM MM 颁奖 

在本届 ACM MM 被评选为 Oral 论文中，有 26 篇

论文被提名为 ACM MM 2024 最佳论文。其中，由杭

州电子科技大学、中国科学院计算所、杭州电子科技大

学丽水研究院、澳大利亚阿德莱德大学和麦考瑞大学合

作 的 论 文 《 From Speaker to Dubber: Movie 

Dubbing with Prosody and Duration Consistency 

Learning》[1]荣获 ACM Multimedia 2024 最佳论文奖。

考虑到电影配音数据集规模有限（由于版权问题）和背

景噪声的干扰，直接从电影配音数据集中学习限制了学

习模型的发音质量。为了解决这个问题，作者提出了一

种两阶段的配音方法，让模型先学习发音知识，然后再

进行电影配音练习。 

最佳学生论文奖分别由蒙纳士大学、科廷大学、印

度 理 工 学 院 、 科 廷 理 工 大 学 合 作 的 论 文 《 AV-

Deepfake1M: A Large-Scale LLM-Driven Audio-

Visual Deepfake Dataset》[2]和由南加利福尼亚大学，

谷歌合作的论文《An In-depth Study of Bandwidth 

Allocation across Media Sources in Video 

Conferencing》[3]荣获。前者针对嵌入真实视频中的音

视频操控小片段定位问题，模拟了此类内容生成的过程，

并提出了 AV-Deepfake1M 数据集。该数据集包含针对

超过 2000 个个体的内容驱动型（i）视频操控、（ii）音

频操控以及（iii）音视频联合操控，总计生成超过 100

万段视频。本文对所提出的生成数据流进行了详尽描述，

并附有对生成数据质量的严格分析，为构建下一代深度

伪造定位方法发挥至关重要的作用。后者通过分析

Zoom、Webex 和 Google Meet 等平台的带宽分配策

略 ， 重 点 关 注 其 对 用 户 体 验 质 量 （ Quality of 

Experience, QoE）的影响。作者提出了一种通用的 QoE

预测模型。该研究是一项开创性的工作，旨在评估不同

场景和网络条件下的多媒体传输效果，超越了以往仅关

注单一媒体类型的研究所能达到的范围。 

图 1  最佳论文奖汇报现场 

图 2  各类最佳论文颁奖现场 
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最佳 demo 奖由延世大学的论文《DanceMimic: 

Awaken Your Dancing Instinct through a Real-time 

Dance Imitation Capture System》[4]荣获。除此之外，

还有 7 篇论文获得荣誉奖。来自中国的研究者获得了其

中 6 个。 

四、总结 

在 ACM MM 2024 录用的全部论文中，第一作者 

来自中国大陆的论文占到整体录取论文近 70%左右。这

充分说明，我国当前计算机图形学与多媒体领域的研究

已经走到了世界舞台的前列，让国际计算机学界听到了

更多来自中国的声音。笔者衷心希望肩负使命的研究者

在多媒体处理、机器学习、计算机视觉等多个方面做出

更多出彩的成绩，对中国乃至世界的科技发展产生更加

深远的影响。  

责任编委 崔海楠 
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厦门大学信息学院，博士研究生。主要研究方向计算机视觉，涵盖 3D场景理解，多模态学

习等方向。 

Email: wuyao@stu.xmu.edu.cn 

   

 

曲 延 云  

厦门大学信息学院计算机科学与技术系教授、博导，教工党支部书记（全国样板支部），中

国自动化学会混合智能专委会副主任兼秘书长，CCF 高级会员， IEEE Senior Member。获得

福建省自然科学二等奖，入选“2023年度科学影响力排行榜”全球前 2%顶尖科学家。长期从

事计算机视觉、模式识别研究，发表论文 150余篇，其中中国计算机学会推荐的 CCF-A类期

刊会议论文五十余篇, 研究成果发表在计算机视觉顶刊 TPAMI和 IJCV，图像处理、机器学习

领域 JCR主流期刊 TIP、TNNLS、TYCB、PR、TKDE等，领域顶级会议 CVPR、ICCV、NeurIPS、

AAAI、IJCAI、ECCV、ACM MM。 

Email: quyanyun@gmail.com 
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2024 年 12 月 23 日，《CCF-CV 专委简报》在线采访

了南京邮电大学博士生导师周全教授。下面是采访实录。 

问题 1：周老师，您好！首先，请您分享一下您的

个人学习和研究经历。 

感谢您的采访，与很多从国外回国的优秀“海龟”

不同，我属于地地道道的“土鳖”！我本科毕业于中国地

质大学（武汉），学习电子信息工程专业。硕士和博士都

毕业于华中科技大学，师从刘文予教授。由于我是湖北

鄂州人，和当时还在 UCLA 的朱松纯教授是老乡，所以

博士期间在朱老师创建的莲花山研究院有过短暂的学

术访问。首先，要感谢刘老师和朱老师的指导，使我逐

步了解了计算机视觉和模式识别领域的国际学术前沿，

也使我热爱上了这门学科；同时博士阶段的学习经历也

使得我掌握了独立从事科研的能力，为后面的理论研究

工作打下了坚实的基础。2013 年博士毕业后，我入职

了南京邮电大学，在通信与信息工程学院从事教学科研

工作，致力于将我的学术和行业经验传授给学生，并持

续推动计算机视觉领域的研究进展。可能是为了弥补在

求学过程中没有国外经历的短板吧，在工作期间，我先

后访问了瑞典于默奥大学、日本九州工业大学，以及美

国天普大学。这些国外的访问经历不仅丰富了我的科研

阅历，也为我积累了广泛的人脉和志同道合的合作伙伴。 

问题 2：您的学习和研究经历比较丰富，能否分享

一下在此过程中令您难忘的一些片段呢？ 

要说最令我难忘的事，还是 2020 年底即将结束美

国访学的时候，由于新冠疫情原因我回国的事情一波三

折，差点没能回得来。其实我 2020 年年中就买了国航

年底回国的票，但当时国内入境管理非常严格，我回国

的航班正好熔断了。为了能够顺利回来，我紧急联系了

留学基金委，他们帮我及时改签了达美的航班。但是后

来由于美国人要过感恩节，他们那趟航班最终也停飞了。

我那个时候公寓也退了，酒店又不敢去住。好在一位朋

友介绍到一家本地华人家里临时过渡了一周，才改签到

美联航回来。当时一张经济舱的票都 4 到 5 万人民币，

是平时的 10 多倍，最后留学基金委也帮我们报销了。

我后来得知国家为了让像我们这样的国外访学老师和

博士生回国，花了很多钱。这即表明了国家对我们这些

科研人员的爱护和重视，也让我们真实体会到国家的强

大！这件事情我经常讲给我身边的朋友和我的学生听，

同时也激励我自身，要把在国外所学报效和回馈给国家，

才不负国家对我的培养！ 

问题 3：您有过美国、日本、瑞典三个国家高校的

访学经历，能对这三个国家在研究环境上的差异做一些

评价么？ 

我在美国访问的时间比较长，有一年时间。我在日

本和瑞典访问的时间比较短，分别只有 2 个月和 4 个

月。如果说三个国家在科研环境上的差异我觉得可能和

东西方国家的文化差异有关。日本的学术等级制度还是

很独特的，学生见到老师，或者资历浅的老师见到资深

老师都是毕恭毕敬的，见面会鞠躬打招呼，显得特别恭

敬。瑞典和美国属于西方国家，相对比较开放和随意一

             

 

 

 

南京邮电大学周全教授访谈  

 



| 委 员 风 采  
南 京 邮 电 大 学 周 全 教 授 访 谈  

 

            
                                                                          

 39    CCF-CV 专 委 会 简 报  

些。老师和学生之间属于亦师亦友的关系，彼此之间也

可以开玩笑。另外，我还发现一个有意思的现象。日本

高校学院内不同团队老师之间的交流很少，好像他们都

是各做各的，而美国和瑞典比较注重学科交叉，比如我

在瑞典访问期间，所在的学院就是工程和自动化学院，

里面就包含机械、控制、视觉、信号处理等很多相关方

向，美国天普大学也是这样。但不管怎样，他们都很重

视技术的落地和实际应用。 

问题 4：您的研究工作深耕于计算机视觉中的目标

检测、语义分割和图像理解等任务。请问，在这些多维

度的探索中，您认为自己的研究工作具备哪些独到的特

色与优势？ 

是的，我从博士阶段就一直从事图像/视频语义理

解方面的研究工作。2013 年博士毕业之后，正是卷积

神经网络开始兴起的时候，当时我就果断从传统的图像

标注方法转到利用卷积神经网络解决目标检测和语义

分割任务。实际上，很多理论上的问题也是从实际应用

中来的，比如我们在一些实际的横向课题中，发现客户

需要在终端设备中部署一些神经网络模型。但是这些终

端设备受到算力，存储空间和能耗等多方面的限制，导

致传统的目标检测和语义分割网络很难部署。因此，我

们又转向设计轻量化的网络模型以满足实际的需要。我

们团队也是国内较早开展轻量化工作的团队之一。这期

间，我们团队相继提出了 LEDNet、DPNet，以及 BANet

等一系列代表性工作。前一段时间，我们团队 2019 年

提出的 LEDNet 还首次获得了 IEEE ICIP 的最有影响力

论文奖，该工作率先提出了轻量级非对称编码器-解码

器网络架构，在语义分割精度、实时性、模型大小以及

计算复杂度等各个维度都取得了较好的平衡。此外，我

们团队还致力于解决图像/视频理解中非常具有挑战性

的工作，也就是俗称的“硬骨头、卡脖子”问题，如弱

监督语义分割，开放集语义分割，以及噪声标签下的语

义分割问题等等。目前视觉-语言大模型的轻量化也是

未来研究的必然趋势。您可以看出我们的工作既注重理

论前沿，又重视解决实际的应用问题。 

问题 5：您入选了江苏省科技副总，这应该来源于

您在成果转化方面的成就，能介绍一下您在成果转化方

面的一些成果么？未来您在这方面又是如何规划的？  

前面已经提到我们和很多企业都有横向课题的联

系，但说来也惭愧，我是 2022 年才入选的江苏省科技

副总。如果说在这些成果中有哪些是让我印象最深刻的，

应该是我们在 2018 年和华为合作的“Research on 

new algorithm for robust deep neural networks”

项目，这也是我们课题组的第一个横向合作的成果转化

项目。当时华为希望将一些深度卷积模型写到芯片中的

crossbar 结构单元中，但是发现在模型写入和读取的过

程中存在读入和写入的误差问题。于是，他们找到我们

课题组，看能不能帮他们解决这个问题。我们从知识蒸

馏的角度，通过约束 crossbar 读写参数和模型真实参

数的一致性来解决读写误差的问题，取得了较好的效果。

说起来，这个项目和华为海思还有一定关系，可以说是

华为备胎计划的一部分。当时并没有想到第二年美国就

对华为实施了全面制裁，我们也为能够为国内科技进步

贡献一部分力量而感到自豪。 

目前，我们也在积极转化图像理解领域的成果到相

关领域。我们已经和江苏省人民医院、中国电信、四川

省农科院开展合作。未来还会在智慧农业，远程医疗和

自动驾驶领域持续发力。 

问题 6：您不仅在学术领域深耕细作，还荣任了国

际知名期刊如 Pattern Recognition 和 Computer and 

Electrical Engineering 的编辑，以及 IEEE Transactions on 

Multimedia 等多个期刊的客座编辑，同时担任了 70 多

个国际 SCI 的期刊审稿人，以及一系列国际知名学术会

议和论坛的技术委员会主席和领域主席。请问从这些丰

富多样的职务与活动中，您积累了哪些宝贵的经验？又

有哪些深刻的感悟，能够激励和启迪学术界同仁？ 

好的，很高兴和大家分享。首先，要确立好服务学

术社会的意识，想到才能够做到，下一步才是如何做到。

其实我觉得年轻老师或者博士需要把握好科学研究和
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学术兼职之间的度。对于青年学者而言，需要把主要精

力放在研究工作一线上面，修好内功，因为这个阶段正

是个人一生中学术思想的活跃期。同时，以学术活动和

社会兼职为辅，通过开拓学术视野、开展学术交流，正

向推动自身的研究工作，并逐渐积累相关学术兼职的经

验和人脉，修好外功。我自己承担 PR 和 CAEE 的编委，

组织一些 IEEE Trans 的特刊，包括现在也在申请 IEEE 

TNNLS 的编委，也是这么一路走过来的。当然这也只

是我的一家之言，仅供各位老师借鉴参考。 

问题 7： 近年来，您已在国际学术顶级期刊（IEEE 

TIP/TITS/TMM/TMI/TNNLS，PR 等）和国际重要学术

会议（IEEE ICASSP，IEEE ICIP，ICPR）上发表 SCI/EI

论文 90 余篇，其中 ESI 高被引论文和热点论文各 1 篇。

于 2024 年获得 IEEE ICIP 最具影响力论文奖，2024 年、

2022 年和 2007 年分别获 IEEE/SPIE ISAIR 最佳展示论

文奖、会议突出贡献奖和最佳学生论文奖，以及 2018 年

获 EAI ROSENET 国际会议最佳论文奖，指导研究生获

得江苏省人工智能学会优秀硕士论文提名奖。请问您如

何做到在论文方面如此高产出的，能分享一下您的经验

么？ 

惭愧，和很多优秀的老师相比，我也不是那么“高

产”。但我始终坚信在读博期间我的导师刘文予教授教

导我们的话：“任何事情都不是一蹴而就的，都是慢慢积

累，水到渠成的。”虽然工作后我们团队开展了很多新的

研究方向，但几乎都是以图像/视频语义理解为中心展

开的。这既有利于把一个问题做深做透，又有利于成果

持续产出、积累和沉淀。另外一点经验就是要多交流，

无论是参加学术研讨会还是出国访学，往往不同思想的

激烈碰撞会产生很好的 idea。再一个就是要解决实际问

题，我们组很多好的工作也是从实际问题中来的。前面

提到的获得 IEEE ICIP 最具影响力论文奖的工作就是很

好的例子。 

问题 8：您曾入选南京“青蓝工程”青年骨干教师，

主讲《信号与系统》、《数字图像处理》和《深度学习与

计算机视觉》课程，请问能分享一下您的教学理念和教

学方法么？ 

其实教学和科研并不矛盾，两者相辅相成、相互促

进。我长期讲授《信号与系统》课程，喜欢把一些图像

处理、计算机视觉中的一些例子引入到这门课程中，这

样学生学起来也不会那么枯燥。在《深度学习与计算机

视觉》这门课程中，我喜欢先讲一些实验效果，给同学

们一些直观上的感受和认识，再讲背后的原理，这样可

以吸引学生的兴趣。学生一旦感兴趣，就愿意加入我的

团队，作为硕士或博士研究生，从事相关方向的研究工

作，最终做到科研促进教学。 

问题 9：在繁忙的工作之余，您有哪些爱好，以给

自己放松和充电呢？同时，您又是如何平衡工作与个人

家庭生活，确保两者和谐共生的？ 

我平时喜欢游泳，闲暇下来也会爬爬山。平时工作

虽然很忙，但是我会尽可能挤出时间来陪伴家人，周末

或者节假日一家人出去郊游，做一些亲子活动，享受美

好生活之后可以更好地投身到事业中去。 

问题 10：如果吐露研究工作者的心声，您最想说的

是什么？ 

就以我读博士期间实验室墙上的一个座右铭和大

家分享一下吧。与各位同仁共勉：科学的道路上没有平

坦的大路可走，只有那些在崎岖小路上攀登不畏劳苦的

人，才有希望到达光辉的顶点！ 

 

责任编委 余烨 赵振兵
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南京邮电大学通信与信息工程学院教授，博士生导师。美国天普大学和日本九州工业大学

兼职教授。研究领域包括图像/视频理解，神经网络轻量化及其在实际中的应用。目前担任中国

计算机学会杰出会员、IEEE 高级会员、IAPR 高级会员、图像图形学学会高级会员、CCF-CV 执

行委员、CAA-PRMI 专委会委员、CAAI-PR 专委会委员、CSIG-MV 专委会委员、CSIG-VBD 专

委会委员、江苏省人工智能学会常务委员。先后承担国家自然科学基金、江苏省自然科学基金、

华为科技项目等课题 30 余项，参与国家自然科学基金重点项目和重大研发计划。先后入选江苏

省科技副总，江苏省“青蓝工程”青年骨干教师等。近年来，在国际学术顶级期刊（ IEEE 

TIP/TITS/TMM/TMI/TNNLS、PR 等）和国际重要学术会议（IEEE ICASSP/ICIP、ICPR）发表

SCI/EI 论文 90 余篇，其中 ESI 高被引论文和热点论文各 1 篇。于 2024 年获得 IEEE ICIP 最具

影响力论文奖，2024 年、2022 年和 2007 年分别获 IEEE/SPIE ISAIR 最佳展示论文奖、会议突出

贡献奖和最佳学生论文奖，以及 2018 年获 EAI ROSENET 国际会议最佳论文奖，指导研究生获

得江苏省人工智能学会优秀硕士论文提名奖。授权国家发明专利 10 余项。目前担任国际 SCI 期

刊 Pattern Recognition、Computers & Electrical Engineering 副编辑，以及 IEEE Transactions on Fuzzy 

Systems、IEEE Transactions on Multimedia、Multimedia Tools And Applications、Visual Intelligence

等 SCI 期刊客座编辑。 

 

周 全  
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 2024 年 4 月 24 日，北京市人民政府做出了关于

2023 年度北京市科学技术奖励的决定，CCF-CV 专委

会 7 位执行委员的 5 项成果获奖：北京航空航天大学徐

迈等完成的“人类视觉系统启发的视频感知质量优化理

论与方法”获自然科学一等奖，中国科学院心理研究所

王甦菁、李婧婷等完成的“微表情表达机制与稀疏深度

运动感知研究”获自然科学二等奖，北京大学连宙辉等

完成的“中国文字的字体智能计算方法与自动生成关键

技术”和北京邮电大学明悦等完成的“面向宽带网络的

跨媒体感知计算技术与应用”获技术发明二等奖，中国

科学院空天信息创新研究院孙显、北京科技大学殷绪成

等完成的“多体制卫星遥感数据智能解译关键技术与重

大应用”获科技进步一等奖。 

 2024 年 8 月，亚洲青年科学家基金项目（Asian 

Young Scientist Fellowship）发布了在生命科学、物

质科学、数学与计算机科学三大领域的 12 位 2024 年

度研究员名单，CCF-CV 专委会执行委员、清华大学黄

高入选。 

 2024 年 9 月 28 日，2024 年度“CCF 科技成果

奖”评选结果发布，CCF-CV 专委会 4 位执行委员的成

果获奖，国防科技大学郭裕兰等完成的“大规模三维几

何数据的学习、理解与生成理论与方法”、重庆邮电大学

肖斌等完成的“不确定性知识的多粒度表示与发现理论 

 

 

与方法”获自然科学一等奖，大连理工大学贾旭、卢湖

川等完成的“动态可引导的视觉内容生成与增强”获自

然科学二等奖。 

 2024 年 10 月 9 日，MICCAI2024 最佳论文奖揭

晓，CCF-CV 专委会执行委员、上海科技大学马月昕指

导的论文 RoCoSDF: Row-Column Scanned Neural 

Signed Distance Fields for Freehand 3D 

Ultrasound Imaging Shape Reconstruction 获最佳

论文奖。 

 2024 年 10 月 30 日，IEEE ICIP2024 最具影响力

论文奖揭晓，CCF-CV 专委会执行委员、南京邮电大学

周全指导的论文 LEDNet: A Lightweight Encoder-

Decoder Network for Real-Time Semantic 

Segmentation 获最具影响力论文奖。 

 2024 年 11 月 17 日，在 2024 世界青年科学家峰

会上，第十八届中国青年科技奖正式揭晓。CCF-CV 专

委会执行委员、哈尔滨工业大学（深圳）聂礼强入选。 

 2024 年 12 月 5 日，2024 年度 IAPR Fellows 公

布，CCF-CV 专委会执行委员、厦门大学纪荣嵘、浙江

大学李玺、南京邮电大学刘青山、浙江大学杨易、中国

科学院自动化研究所张兆翔、中山大学郑伟诗当选。 

                        责任编委 刘海波 

 

 

委员好消息  
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医学图像分割算法作为一种重要的医学图像处理技术，

其旨在将医学图像中正常组织器官及病变区域检测并

区分出来，并从分割的区域分析病变在图像上的表现特

征，使临床诊断的准确性和可靠性得到有效提高，为患

者的病情判断、疾病的临床诊疗和预后管理等提供可靠

的依据。在临床诊断中，医学图像分割主要依赖放射科

医生的经验和主观判断，这不仅耗时，而且影响分割结

果的准确性和一致性。因此，自动准确的脑肿瘤分割对

于提升临床诊断的效率和准确性至关重要。 

近年来，相较于传统方法，基于深度学习的医学图

像分割方法具有更高的准确性和鲁棒性，现已成为研究

人员进行医学图像分析的热点。鉴于此，本文总结并介

绍了最近几年流行的医学图像分割方法及其开源代码。 

介绍：卷积神经网络(Convolutional Neural Network, 

CNN)和 Transformer 是生物医学图像分割领域的主流

方法，但由于卷积的固有局部性问题和 Transformer 的

计算复杂性问题，这两类方法在处理长距离依赖关系方

面存在一定的局限性。为了解决这一问题，本文将 CNN

和 Mamba 模型结合，提出了一种用于 2D 和 3D 医学

图像的通用分割方法，称为 U-Mamba。U-Mamba 结

合了卷积和状态空间序列模型的优势，可以捕获局部特

征 的 同 时 进 行 全 局 特 征 提 取 ， 并 且 相 较 于 基 于

Transformer 的方法有更小的计算复杂度。此外，U-

Mamba 具有自配置机制，能够在无需人工干预的情况

下自动适应各种数据集，在 CT 和 MRI 图像中 3D 腹部

器官分割、内窥镜图像中的器械分割以及显微镜图像中

的细胞分割四种任务上均优于现有的基于 CNN 和

Transformer 的分割方法。下面将对 U-Mamba 医学图

像分割方法进行简单介绍。 

U-Mamba 方法的整体框架如图 1 所示，是一个基

于编码器-解码器的“U”形结构。其中编码器使用图 1(a)

所示的 Mamba 模块构建，以捕获局部特征和远程依赖

关系。解码器由残差模块和转置卷积组成，进行特征提

取和特征分辨率恢复，同时使用跳跃连接，将编码器和

解码器的多尺度特征连接起来，然后进行上采样，最终

生成分割结果。 

 

图 1 U-Mamba 方法框架图 

图 2 展示了本文所提方法与其他医学图像分割方法

的部分定性结果。可以看出，相较于现存的医学图像分

割方法，U-Mamba 的分割区域更加完整，分割边界更

加准确，展示出较为优越的分割性能。 

1、U-Mamba 方法

CapDCCCCCC1CaptumDDCChttps://github.com/

hojonathanho/diffusion 

[大连理工大学]  [付陈平、樊鑫] 
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兰州理工大学 李策 张建伟 
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图 2 U-Mamba 方法部分定性结果展示 

论文地址： 

https://arxiv.org/abs/2401.04722 

代码地址： 

https://wanglab.ai/u-mamba.html 

介绍：基于 Mamba 的医学图像分割模型相较于其他方

法，具有：准确率更高、显存占用更少和计算开销更低

的优势。然而，这些工作主要关注于视觉模型结构设计，

没有进一步探讨预训练Mamba模型在医学图像分割中

的作用。考虑到许多医学图像数据集数据量较少，使用

预训练模型可以有效缓解模型过拟合问题并提升模型

泛化能力。本文提出了 Swin-Umamba，希望借助

ImageNet 数 据 集 进 行 预 训 练 ， 进 一 步 提 升 基 于

Mamba 的模型在医学图像分割任务中的性能。 

图 3 所示为 Swin-Umamba 方法的整体结构，类

似于 UNet 的结构，包括编码器、解码器以及两者之间

的跳跃连接。Swin-UMamba 的编码器部分基本遵循

VMamba-Tiny 的网络结构设计以便加载预训练模型参

数，主要由 Patch Merging 模块和 VSS 模块构成。对

于解码器部分，Swin-UMamba 在上采样模块中加入了

一个额外的残差卷积模块用来处理跳跃连接的特征，并

在每个尺度上都加入了一个额外的分割头用于深度监

督，上采样模块如图 3 右上角所示。 

 

图 3 Swin-UMamba 方法框架图 

图 4 展示了本文所提方法与其他医学图像分割方法

分别在 AbdomenMRI(腹部 MRI 图像多器官分割)、

2、Swin-UMamba 方法

CapDCCCCCC1CaptumDDCChttps://github.com/

hojonathanho/diffusion 

https://arxiv.org/abs/2401.04722
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Endoscopy(内窥镜手术器械分割)和 Microscopy(细胞

分割)三个数据集上的部分主观结果对比结果。可以看出，

相较于现存的医学图像分割方法，Swin-UMamba 展示

出较为优越的分割性能。 

 

图 4 Swin-UMamba 方法部分定性结果展示 

论文地址： 

https://arxiv.org/abs/2402.03302 

代码地址： 

https://github.com/JiarunLiu/Swin-UMamba  

介绍：基于 CNN 和 Transformer 的模型各有局限性。

CNN 因局部感受野限制而难以捕获长距离信息，导致

分割结果不佳；而 Transformer 虽然在全局建模上表现

出色，但自注意力机制的计算复杂度较高。近期，以

Mamba 为代表的状态空间模型(State-Space Models, 

SSMs)不仅在全局建模上表现出色，而且具有线性复杂

度，在各种视觉任务中表现出色。 

本文基于 SSMs，提出了一种用于医学图像分割模

型，命名为 VM-UNet(Vision Mamba UNet, VM-

Unet)。引入了视觉状态空间(VSS)作为捕获上下文信息

的基础块，构建了一个编码器-解码器结构，并使用预训

练好的 VMamba-S 初始化其权重。图 5 所示为 VM-

UNet 方法的整体结构。 

 

图 5 VM-UNet 方法框架图 

在 ISIC17、ISIC18 和 Synapse 数据集上进行了全

面的实验，结果表明 VM-UNet 在医学图像分割任务中

具有竞争力。 

论文地址： 

https://arxiv.org/pdf/2402.02491 

代码地址： 

https://github.com/JCruan519/VM-UNet 

责任编委 王田 樊鑫 
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3、VM-UNet 方法

CapDCCCCCC1CaptumDDCChttps://github.com/

hojonathanho/diffusion 

https://github.com/JiarunLiu/Swin-UMamba
https://github.com/JCruan519/VM-UNet
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医学多模态数据具有多样化的数据来源和形式，如影

像、基因组、临床数据和生理信号等。这些数据在结构、

维度和复杂性上存在差异，处理时需要考虑数据缺失、

噪声和时间依赖性等问题。 

不同模态的数据往往能够互为补充，结合分析能提

供更全面的疾病诊断和预测。接下来本文将介绍几种医

学多模态数据集。 

BraTS（Brain Tumor Segmentation Challenge） 

数据集是一个广泛使用的医学影像数据集，专门用于脑

肿瘤的自动分割和分类任务。它是由多个医学研究机构

和大学合作开发，旨在推动脑肿瘤分割和医学图像分析

领域的研究。 

BraTS 数据集的核心目的是为脑肿瘤（尤其是胶质

母细胞瘤）提供高质量的标注数据，供研究人员开发和

评估自动分割算法，尤其是在使用磁共振成像（MRI）

进行肿瘤检测和治疗计划时。 

BraTS 数据集中通常包含每个患者四种不同模态的

MRI 扫描数据，这些模态提供了对肿瘤不同方面的补充

信息。 

T1 加权图像（T1-weighted images）：用于显示

解剖结构，提供详细的脑组织结构信息。T1 加权对比增

强图像（T1-weighted contrast-enhanced images）：

增强后的 T1 图像，可以显示肿瘤区域的血管化结构，

帮助识别肿瘤。T2 加权图像（T2-weighted images）：

对比度高，可以帮助识别肿瘤和水肿区域，特别是在脑

白质和灰质之间。FLAIR 图像（Fluid-attenuated 

inversion recovery）：用于消除脑脊液的信号，以提高

肿瘤和脑白质的对比度，特别适合检测肿瘤周围的水肿

区域。图 1 所示为四种图像模态示意图。 

 

图 1 脑 MRI 成像中的四种模态 

数据集的每个图像都有对应的标注数据，由医学专

家手工标注。标注的目标是识别和分割肿瘤的不同区域，

通常分为以下几种：肿瘤核心区域（Tumor core）：肿

瘤 的 主 要 部 分 ， 通 常 包 括 坏 死 组 织 ； 增 强 区 域

（Enhancing tumor）：肿瘤中活跃生长的部分，通常

由对比剂增强显现；全肿瘤区域（Whole tumor）：包

括所有肿瘤相关的区域，包括肿瘤核心、增强区域和水

肿区。图 2 所示为肿瘤标注区域。 

 

图 2 脑肿瘤标注 

 

    

 

医 疗 多 模态数 据 集  

东北大学 贾同 贾娜娜 
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BraTS 数据集主要用于以下几个应用场景：肿瘤分

割，BraTS 数据集为自动肿瘤分割算法的研究提供了标

准数据集，肿瘤分割不仅可以帮助临床医生快速定位肿

瘤，还能用于肿瘤生长跟踪、治疗评估等任务；多模态

学习，由于数据集提供了四种不同的 MRI 模态，研究者

可以使用这些多模态信息进行深度学习模型的训练，改

善肿瘤分割精度；疾病进展预测，通过分析肿瘤的体积、

形态和增长速度等，可以预测肿瘤的进展情况，评估不

同治疗方法的效果；临床决策支持，自动分割肿瘤区域

可以为医生提供有效的决策支持，帮助其制定个性化治

疗计划；模型验证与评估，BraTS 数据集为新算法提供

了一个标准化的测试平台，研究人员可以基于此评估来

比较不同分割算法的性能。 

数据集下载地址：

https://www.synapse.org/Synapse:syn27046444/

wiki/616571 

BraTS 数据集是脑肿瘤自动分割领域最重要的资源

之一，为研究人员提供了大量的高质量标注数据，有助

于推动医学影像分析算法的发展，尤其是在脑肿瘤的自

动诊断和治疗中具有广泛应用。通过 BraTS 数据集，研

究人员能够设计出更精确、鲁棒的算法，从而改善临床

决策和病人预后。 

OASIS（Open Access Series of Imaging Studies） 

数据集是一个广泛使用的神经影像学数据集，专门用于

研究与阿尔茨海默病（Alzheimer's disease, AD）以及

其他认知障碍相关的神经退行性疾病。该数据集由华盛

顿大学的神经成像与计算机科学实验室开发，并公开发

布，旨在为脑部疾病的研究者提供高质量的影像数据，

支持脑结构、功能及其变化与认知能力之间的关系研究。 

OASIS 数据集包括了多种类型的数据，具体包括以

下内容。 

1. MRI 图像数据 

结构性 MRI（Structural MRI）：OASIS 数据集主

要提供高分辨率的结构性 MRI 图像，这些图像可以帮

助研究人员分析大脑的形态学特征，如大脑皮层的厚度、

大脑区域体积、脑灰质和白质的结构变化等。 

模态：数据集包括 T1 加权的 MRI 图像，这是脑部

成像中最常用的一种方式，能够提供高分辨率的大脑解

剖结构信息。如图所示为脑 MRI 图像。 

 

图 3 结构性 MRI 图像 

2. 认知测试数据 

OASIS 数据集包含多项认知测试的结果，例如： 

Mini-Mental State Examination (MMSE)：评估受试

者认知功能的简易测试。其他认知能力评估：包括语言、

记忆、执行功能、注意力等方面的评估。通过认知测试

数据，研究人员能够将大脑影像学特征与受试者的认知

功能进行关联，帮助理解脑结构变化与认知能力之间的

关系。 

3. 年龄、性别等人口统计数据：数据集提供了受试

者的年龄、性别、教育背景等人口统计信息，这些信息

对于分析认知变化与不同因素的关系非常重要。 

4. 阿尔茨海默病和轻度认知障碍的标签：数据集中

提供了关于每个受试者认知状态的标签，包括正常、轻

度认知障碍（MCI）以及阿尔茨海默病（AD）。这些标

签使得研究者可以根据认知障碍的不同阶段来分析和

比较大脑结构变化。 

OASIS 数据集广泛应用于以下领域的研究：阿尔茨

海默病与轻度认知障碍研究，通过分析 MRI 图像和认

2、OASIS 数据集

https://github.com/hojonathanho/diffusion 
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知测试结果，研究人员能够更好地理解阿尔茨海默病的

早期标志，从而推动早期诊断的研究；脑结构与认知功

能的关联，研究人员通过对比不同认知状态下的受试者

的脑结构变化（例如大脑皮层厚度、脑体积等），探讨脑

部结构变化如何与认知能力下降相关；机器学习与算法

开发，通过结合 MRI 影像数据和认知测试数据，研究人

员可以开发用于预测阿尔茨海默病早期标志的模型，甚

至尝试通过机器学习预测疾病的进展；临床决策支持系

统，利用 OASIS 数据集开发的算法可以为医生提供辅

助诊断和治疗决策支持，帮助医生根据患者的大脑影像

和认知能力更好地评估病情。 

数据集下载地址：https://sites.wustl.edu/ 

OASIS 数据集是一个强大且广泛应用于阿尔茨海

默病及认知障碍研究的重要资源。它为研究者提供了高

质量的脑影像学数据和相关的认知测试结果，有助于推

动脑部疾病的早期诊断、疾病进展分析、脑结构功能关

系研究等方面的研究。通过这个数据集，研究人员能够

探索大脑如何随年龄变化及认知障碍的发展而发生结

构性改变，并开发出更先进的预测和诊断方法。 

CPTAC-UCEC （ Cancer Proteome Atlas – 

Uterine Corpus Endometrial Carcinoma） 数据集是

由美国国家癌症研究所（NCI）资助的癌症蛋白质组图

谱（CPTAC）计划的一部分，专门针对子宫内膜癌

（Uterine Corpus Endometrial Carcinoma, UCEC）

的多组数据集。该数据集包含了子宫内膜癌（UCEC）患

者的临床数据、基因组数据、转录组数据、蛋白质组数

据等，旨在通过多维度的数据帮助研究人员深入理解子

宫内膜癌的分子机制，并推动癌症早期诊断、治疗和个

性化医学的研究。 

子宫内膜癌（UCEC） 是一种起源于子宫内膜的恶

性肿瘤，是女性常见的生殖器癌症之一。CPTAC-UCEC

数据集主要致力于揭示 UCEC 的分子特征、潜在的生物

标志物以及其分子机制。该数据集整合了以下几类数据。 

1. 临床数据 

患者信息：包括年龄、性别、种族、肿瘤分期、治

疗信息、随访数据等。病理数据：包括组织学类型、分

级、肿瘤大小、转移情况等。生存数据：例如总生存期

（OS）、无病生存期（PFS）等。 

2. 蛋白质组数据 

全蛋白质组数据：CPTAC-UCEC 数据集提供了子宫

内膜癌患者组织中的蛋白质表达谱，包括正常组织与肿

瘤组织之间的差异。这些数据有助于研究蛋白质的表达

水平、翻译后修饰（如磷酸化、泛素化等），并且能揭示

肿瘤的潜在生物标志物和治疗靶点。定量蛋白质组数据：

这些数据可以用来识别与癌症发生、发展相关的蛋白质，

进而研究它们在癌症治疗中的潜力。 

3. 基因组数据 

突变数据：包括肿瘤样本中的基因突变、插入/缺失

（INDELs）、拷贝数变异（CNVs）等。基因表达数据：

提供肿瘤组织和正常组织之间的基因表达差异。这些数

据有助于揭示与肿瘤发生相关的基因，并可作为潜在的

生物标志物。甲基化数据：CPTAC-UCEC 还包括了 DNA

甲基化的相关数据，能够揭示基因调控的表观遗传学机

制。 

4. 转录组数据 

RNA-seq 数据：包括肿瘤组织和正常组织的转录

组数据，帮助分析与肿瘤相关的基因表达变化。这些数

据有助于揭示基因表达模式、转录水平变化与癌症进展

之间的关系。 

5. 图像数据 

成对的放射性图像和病理图像用于患者的生存期

预测，如图 4 所示为图像模态。 

CPTAC-UCEC 数据集广泛应用于以下领域的研究：

生物标志物发现、癌症分子机制研究、靶向治疗、个性

化医学。 

3、CPTAC-UCEC 数据集

https://github.com/hojonathanho/diffusion 



| 学 术 资 源  
医 疗 多 模 态 数 据 集   

 49  CCFCV 专委会简报  

 

图 4 CPTAC-UCEC 多模态图像 

数据集下载地址：https://proteomics.cancer. gov/ 

programs/cptac 

CPTAC-UCEC 数据集是一个丰富且全面的多组学

数据集，为研究人员提供了大量关于子宫内膜癌的基因

组、转录组、蛋白质组和临床数据。该数据集的目标是

帮助科学家深入了解 UCEC 的分子机制、开发新的诊断

标志物和治疗靶点，并推动癌症个性化治疗的发展。通

过多层次、多角度的分析，CPTAC-UCEC 数据集将在癌

症研究中发挥重要作用。 

责任编委 李策 樊鑫
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大连理工大学与 OPPO 联合提出的”LOVD: Large-

and-Open Vocabulary Object Detection”最新成果

发表在 ACM MM 2024。 

现有开放词表目标检测器通常需要在推理过程中

预先定义一个准确且紧凑的词表。然而，在现实场景中，

词表通常是不确定的，并且词表所含词汇类别数目是呈

指数增长的。因而，为模拟更真实场景，本文提出了一

种大规模开放词表目标检测算法。这种算法通过使用包

含数千未见类别的大规模词表来测试检测器。大量的未

见类别不可避免地导致干扰项类别的增加，严重阻碍了

识别过程，并导致检测结果不令人满意。为了解决这一

挑战，本文提出了一个大型开放词表检测器（Large-

and-Open Vocabulary Detector, LOVD），其主要包

含两个核心组件，即图像-区域过滤（Image-to-Region 

Filtering, IRF）模块和交叉视图验证（Cross-View 

Verification, CV2）机制。IRF 和 CV2 在全局和局部视

图中进行图像-区域过滤以缓解大规模词表类别干扰。

与先前的工作相比，本文提出的 LOVD 方法更具可扩展

性，面对大规模词表输入时有更加稳健的表现，并可与

主要的开放词表检测方法无缝集成，以提高其开放词表

检测性能。 

具体而言，如图 1 所示，其主要由一个类别无关的

定位模块、一个图像-区域过滤（IRF）模块和一个两分

支投票模块组成。给定一个输入图像，本文首先使用预

训练视觉语言模型的视觉编码器提取特征图。之后，通

过区域提议网络定位所有潜在对象，并通过 RoI Align

从图像特征图中提取其特征。然后，IRF 模块通过交叉

视图验证（CV2）机制对每个提议对象进行识别。交叉

视图验证机制由并行的、基于匹配和基于查询的两种开

放词表分类器组成，两种分类器将输出两个不同但可互

补验证的结果作为 IRF 的输出。最后，通过一个投票过

程，将 IRF 输出的两分支识别类别结合，计算得出最终

结果。本文在 COCO，LVIS，Pascal VOC 等数据集上

的广泛实验展现出 LOVD 相较于现有方法的独特优势。

图 1 LOVD 检测流程图 

责任编委 贾同 王田 

好  文  推  荐  

论文：Shiyu Tang, Zhaofan Luo, Yifan Wang, 

Lijun Wang, Huchuan Lu, Weibo Su, Libo Liu. 

LOVD: Large-and-Open Vocabulary Object 

Detection, ACM MM 2024, 9321-9329, 2024 
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中 国 科 学 院 大 学 “Fully Sparse Fusion for 3D 

Object Detection”的最新成果发表在 IEEE TPAMI 

2024。 

众所周知，3D 目标检测是汽车自动驾驶重要的组

成部分。当前，LiDARs 和像机是 3D 感知主要使用的两

大传感器。感知过程中，将两类传感器的信息数据结合

不仅可以发挥激光雷达精确深度估计的优势，还可以充

分利用相机丰富的语义信息。现存主流的多模态方法往

往依赖于密集检测器，该类检测器通过构建稠密的鸟瞰

（Bird’s-Eye-View， BEV）特征图检测目标。BEV 特

征图的大小会随着感知范围的扩大而成倍增长，这无疑

极大增加了检测成本。 

为了解决上述问题，本文设计了一个不引入任何密

集 BEV 特征的多模态检测器(Fully Sparse Fusion, FSF)，

方法流程如图 1 所示。首先，在具有丰富语义信息的 2D

图片上，本文使用一个 2D 实例分割模型生成相应图片

的实例掩模。而后，根据像机的内外参数将每个 2D 实

例掩模转换为 3D 视锥，包含在这个视锥内的点构成了

与掩模相对应的 3D 实例。这些来自图像模态的 3D 实

例与基于雷达的实例分割生成的 3D 实例是互补的。最

后，基于所提双模态实例的预测模块将上述两类实例进

行融合并做出最终预测。 

FSF 在流行的 3D 检测数据集 nuScenes、Waymo

和 Argoverse2 中取得了最先进的性能。值得一提的是，

在远程检测 Argoverse2 数据集中，FSF 比之前最先进

的多模态检测器快 2.7 倍。

图 1 FSF 模型结构流程图 

责任编委 樊鑫 贾同 

好  文  推  荐  

论 文 ： Yingyan Li, Lue Fan, Yang Liu, Zehao 

Huang, Yuntao Chen, Naiyan Wang. Fully 

Sparse Fusion for 3D Object Detection, IEEE 

TPAMI, 46(11): 7217-7231 (2024) 
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中国科学技术大学、阿里巴巴集团、上海交通大学、

蚂蚁集团的“CCM: Real-Time Controllable Visual 

Content Creation Using Text-to-Image Consistency 

Models“最新成果发表在 ICML 2024。 

一致性模型（Consistency Models, CMs）是一种

近年来崭露头角的生成模型，能够在较少采样步骤条件

下生成高质量图像。CMs 可以通过一致性蒸馏技术

（Consistency Distillation）从预训练的扩散模型

（Diffusion Models, DMs）中获得，也可以通过一致

性训练技术（Consistency Training）从数据中独立训

练。然而，目前尚未探索如何为预训练的 CMs 添加额

外控制条件，限制了其在可控生成任务中的应用范围。 

 

图 1 三种基于 CMs 的 ControlNet 训练策略 

受到 ControlNet 在文本到图像生成任务中成功实

践的启发，本文研究了将 ControlNet 与 CMs 相结合

的方法，以实现高效且可控的图像生成。具体而言，如

图 1 所示，本文设计并探讨了三种训练方案：（a）直接

迁移基于 DMs 的 ControlNet 到 CMs；（b）针对 CMs

训练专属的 ControlNet，通过一致性约束进一步增强

生成效果；（c）借助适配器（Adapter），在 CMs 中更

好地利用基于 DMs 的 ControlNet，并通过一致性训练

缓解 DMs 与 CMs 之间的性能差距。 

本文通过理论分析和实验验证得出了以下结论：方

案（a）能够实现从 DMs 到 CMs 的可控语义信息迁移，

但在生成图像细节方面表现不足；方案（b）通过一致性

训练技术实现了专属训练，在图像语义控制和细节生成

方面均展现出显著优势；方案（c）能提升基于 DMs 的

ControlNet 迁移到 CMs 的可控生成效果。 

 

图 2 基于所提出训练策略的图像生成效果 

针对多种条件控制生成任务（如草图转图像、姿势

图转图像等），本文提出的 ControlNet for CMs 方法不

仅在高层语义控制上表现出色，同时能够高效实现细节

生成，为可控图像生成领域提供了新方案。图 2 展示了

基于本文所提出训练策略的图像生成效果。 

责任编委 李策 王田 
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好  文  推  荐  

论文：Jie Xiao, Kai Zhu, Han Zhang, Zhiheng Liu, 

Yujun Shen, Zhantao Yang, Ruili Feng, Yu Liu, 

Xueyang Fu, Zheng-Jun Zha. CCM: Real-Time 

Controllable Visual Content Creation Using 

Text-to-Image Consistency Models, ICML 2024. 

Content Creation Using Text-to-Image 

Consistency Models 
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1 会议征文 
计算机视觉领域相关国内外会议的征文通知如表 1

所示。同时，可继续关注每个会议举办的 workshop 或

special session。 

2 期刊征文 

计算机视觉领域近期相关期刊专刊的征文通知如

表 2 所示，包括 Image and Vision Computing， 

Pattern Recognition 和 IEEE Journal of Biomedical 

and Health Informatics。 

3 会议简介 

中 国 模 式 识 别 与 计 算 机 视 觉 学 术 会 议 PRCV 

(Chinese Conference on Pattern Recognition and 

Computer Vision)，由中国计算机学会（CCF）、中国

自动化学会（CAA）、中国图象图形学学会（CSIG）和

中国人工智能学会（CAAI）联合主办，定位国内顶级的

模式识别和计算机视觉领域学术盛会。 

第八届 PRCV 将于 2025 年 10 月 16 日至 10 月

19 日在上海举办，由上海交通大学承办。本届会议将秉

持团结模式识别与计算机视觉领域科技工作者的宗旨，

进一步推动开放合作，广泛吸引学术界和工业界的人才，

提升会议的国际化水平，力求打造一个高品质的学术交

流平台。大会的举办将为学术界与工业界提供更多产学

研合作机会，推动模式识别与计算机视觉领域的协同创

新和可持续发展。 

责任编辑：刘帅奇 

表 1 计算机视觉领域相关国内外会议 

会议名称 会议时间 会议地点 截稿日期 会议网站 

ICLR 2025 2025.07.13-19 Vancouver, Canada 2025.01.30 
https://icml.cc/Conferences/202

5 

ICCV 2025 2025.10.19-25 Hawaii, United States 2025.03.07 https://iccv2025.thecvf.com/ 

IJCAI 2025 2025.08.16-22 Guangzhou, China 2025.01.23 https://2025.ijcai.org/ 

ACL 2025 2025.07.27-8.01 Vienna, Austria 2025.02.15 https://2025.aclweb.org/ 

表 2 计算机视觉领域相关国内外期刊专刊 

期刊名称 专刊题目 投稿网址 截稿日期 

IVC 

Advancing Transparency and 

Privacy: Explainable AI and 

Synthetic Data in Biometrics and 

Computer Vision 

https://www.sciencedirect.com/special-

issue/314030/advancing-transparency-and-privacy-

explainable-ai-and-synthetic-data-in-biometrics-and-

computer-vision 

2025.02.07 

PR 
From bench to the wild: Recent 

Advances in Computer Vision 

methods (WILD-VISION) 

https://www.sciencedirect.com/special-issue/315871/from-

bench-to-the-wild-recent-advances-in-computer-vision-

methods-wild-vision 

2025.03.31 

JBHI 

Identification and Correction of 

False Medical Data in Large 

Language Models: Enhancing 

Reliability and Accuracy of 

Healthcare AI Systems 

https://www.embs.org/jbhi/wp-

content/uploads/sites/18/2024/11/JBHI_AIGC.-

Identification.pdf 

2025.02.01 
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